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 This study explores the integration of Artificial Neural Networks (ANNs) with Computer 
Assisted Audit Techniques (CAATs) to enhance the efficiency, accuracy, and depth of auditing 
processes. Despite the established efficacy of CAATs in handling large data sets, their 
effectiveness diminishes with the increasing complexity and volume of financial transactions. 
ANNs offer a solution by leveraging their capacity to learn from data and identify complex 
patterns, thus significantly improving fraud detection and data analysis capabilities within 
audits. 

The study examines how ANNs can be integrated with traditional auditing tools to address 
current limitations by conducting empirical tests and simulations across varied data sets. The 
findings indicate that ANNs not only augment the capabilities of CAATs in detecting 
discrepancies and fraudulent activities but also enable real-time data processing, which is 
crucial for timely decision-making in audits.  Furthermore, the study discusses the challenges 
and limitations associated with deploying ANNs in auditing, including the need for significant 
computational resources and the risks posed by the opaque nature of ANNs decision-making 
processes. Recommendations for mitigating these risks include enhancing transparency and 
developing continuous learning and adaptation mechanisms within ANNs to keep pace with 
evolving financial environments.  The integration of ANNs with CAATs marks a significant 
advancement in the auditing profession. It heralds a shift towards more technologically 
advanced audit methodologies, such as those incorporating IoT, which are well-suited to 
accommodate the complexities of modern financial systems. This ultimately leads to financial 
reporting that is both more reliable and transparent. 
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 การศึกษานี้ส ารวจการผสานรวมระหว่างโครงข่ายประสาทเทียม (ANNs) กับเทคนิคการ
ตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย (CAATs) เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพ ความแม่นย า และ
ความลึกของกระบวนการตรวจสอบ แม้ว่า CAATs จะได้รับการพิสูจน์แล้วว่ามีประสิทธิภาพ
ในการจัดการกับชุดข้อมูลขนาดใหญ่ แต่ประสิทธิภาพจะลดลงเมื่อเทียบกับความซับซ้อนและ
ปริมาณของธุรกรรมทางการเงินท่ีเพิ่มขึ้น ANNs น าเสนอการแก้ปัญหาโดยใช้ความสามารถใน
การเรียนรู้จากข้อมูลและระบุรูปแบบที่ซับซ้อน ซึ่งช่วยปรับปรุงความสามารถในการตรวจจับ
การทุจริตและการวิเคราะห์ข้อมูลภายในกระบวนการตรวจสอบบัญชีอย่างมีนัยส าคัญ 

จากการศึกษาพบว่า ANNs สามารถรวมกับเครื่องมือตรวจสอบแบบดั้งเดิมเพื่อแก้ไข
ข้อจ ากัดในปัจจุบันได้ โดยท าการทดสอบและการจ าลองข้ามชุดข้อมูลที่หลากหลาย ผล
การศึกษาช้ีให้เห็นว่า ANNs ไม่เพียงแต่เพิ่มความสามารถของ CAATs ในการตรวจจับความไม่
สอดคล้องและกิจกรรมทุจริตเท่านั้น แต่ยังช่วยให้สามารถประมวลผลข้อมูลแบบทันทีได้ ซึ่ง
เป็นสิ่งส าคัญส าหรับการตัดสินใจในการตรวจสอบ นอกจากนี้ การศึกษาอภิปรายถึงความท้า
ทายและข้อจ ากัดที่เกี่ยวข้องกับการใช้งาน ANNs ในการตรวจสอบบัญชี รวมถึงความต้องการ
ทรัพยากรคอมพิวเตอร์จ านวนมากและความเสี่ยงที่เกิดจากความไม่โปร่งใสของกระบวนการ
ตัดสินใจของ ANNs ข้อเสนอแนะในการลดความเสี่ยงเหล่านี้ ได้แก่ การเพิ่มความโปร่งใสและ
การพัฒนากลไกการเรียนรู้และปรับตัวอย่างต่อเนื่องภายใน ANNs เพื่อติดตามพัฒนาการทาง
การเงินที่เปลี่ยนแปลงไป การผสานรวมของ ANNs กับ CAATs แสดงถึงความก้าวหน้าที่
ส  าคัญในวิชาชีพการตรวจสอบ แนะน าการเปลี่ยนแปลงสู ่แนวทางตรวจสอบบัญชีที ่ใช้
เทคโนโลยีสูงขึ้น เช่น IoT ที่รองรับความซับซ้อนของระบบการเงินสมัยใหม่ได้ดี สุดท้าย
น าไปสู่การรายงานทางการเงินท่ีเชื่อถือได้และโปร่งใสยิ่งข้ึน  
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บทน า  
เทคโนโลยีคอมพิวเตอร์ในยุคดิจ ิทัลมีการใช้งานที่

หลากหลายในชีวิตประจ าวันและการด าเนินธุรกิจ ซึ่งการด าเนิน
ธุรกิจที่มีการน าเทคโนโลยีเข้ามามีบทบาทในการปฏิบัติงาน จะ
เกิดความซับซ้อนของการปฏิบัติงาน การควบคุมภายใน และ
ความเสี่ยง สภาพปัญหาดังกล่าวเกิดจากการที่เทคโนโลยีดิจิทัล
ส่งผลให้รูปแบบการปฏิบัติงานในองค์กรเปลี่ยนแปลงไป ท าให้
การตรวจสอบและควบคุมภายในมีความซับซ้อนและมีความ
เสี่ยงที่แตกต่างจากเดิม ดังนั้น ผลการด าเนินงานของธุรกิจเป็น

ผลสะท้อนการปฏิบัติงานของผู้บริหารที่ได้รับมอบหมายจากผู้
ถือหุ้นให้บริหารกิจการแทนตนว่ามีการด าเนินงานที่โปรงใสและ
ตรวจสอบได้ เพื่อวัตถุประสงค์ของความโปรงใส่ของการรายงาน
ทางการเงิน ผู้สอบบัญชีรับอนุญาตจึงเข้าท าการตรวจสอบงบ
การเงินเพื ่อแสดงความเห็นต่องบการเงินว่ามีความถูกต้อง
ครบถ้วนตามที่ควรจะเป็นและมีข้อเท็จจริงอันเป็นสาระส าคัญ
หรือไม่ การให้ข้อมูลทางการเงินเกี่ยวกับกิจการที่มีประโยชน์ต่อ
นักลงทุน ผู้ให้กู้และเจ้าหนี้อื่นทั้งในปัจจุบันและที่อาจจะเป็นใน
อนาคต ในการตัดสินใจเกี่ยวกับการจัดหาทรัพยากรให้แก่กิจการ 
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(สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ์, 2563) การปฏิบัติงาน
ของผู้สอบบัญชีได้รับผลกระทบจากการเปลี่ยนแปลงเทคโนโลยี
ดิจิทัลเช่นกัน ธุรกิจได้น าเทคโนโลยีคอมพิวเตอร์มาเป็นส่วนหนึ่ง
ในการปฏิบัติงานอย่างแพร่หลาย ท าให้รูปแบบการตรวจสอบ
บัญชีแบบดั้งเดิมต้องมีการปรับตัวเพื่อให้สอดคล้องกับความ
รับผิดชอบในการปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชี ไม่ว่าจะเป็นความ
ถูกต้องของงบการเงินแล้วยังต้องตรวจสอบถึงความเสี่ยงจาก
การทุจริตที่อาจตรวจพบ รูปแบบการทุจริตก็มีการพัฒนาไป
อย่างมากตามยุคตามสมัยรวมถึงการใช้เทคโนโลยีคอมพิวเตอร์
มาช่วยท าทุจริต ดังนั้น การตรวจสอบบัญชีจึงต้องมีการพัฒนา
ใช้เครื่องมือที่เหมาะสมในการตรวจสอบข้อมูลทางการเงินโดย
เทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย (Computer 
Assisted Audit Techniques: CAATs) ซ ึ ่ ง เป ็นท ี ่ยอมร ับใน
วงการวิชาชีพตรวจสอบบัญชี (Al-Hiyari et al., 2019) ถึง
อย่างไรก็ตาม การตรวจสอบบัญชีเป็นการสุ่มข้อมูลเพื่อทวนสอบ
ข้อมูลทางการเงิน ยิ ่งมีข้อมูลมากขึ้นเท่าใดก็ใช้เวลาในการ
ตรวจสอบบัญชีมากขึ้นเท่านั ้น รวมถึงวิธีการที่จะให้ได้มาซึ่ง
ข้อมูลจากข้อมูลมหาศาลเหล่านั้นเพื่อใช้ในการตรวจสอบ จึงมี
ความซับซ้อนและยุ่งยากมากขึ้น ท าให้ประสบการณ์ของผู้สอบ
บัญชีจึงมีส่วนส าคัญ (ประทีป วจีทองรัตนา, 2560) ดังนั้น การ
น าเทคโนโลยีคอมพิวเตอร์มาใช้เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพของการ
ปฏิบัติงานให้มีความแม่นย า ไม่มีอคติต่อข้อมูล และลดเวลาการ
ปฏิบัติงานลงจึงเป็นวัตถุประสงค์หลักในการประยุกต์ใช้กับ 
CAATs ที่มีอยู่เดิม ในยุคดิจิทัลนี้ มีการใช้งานโครงข่ายประสาท
เทียม (Artificial Neural Network: ANNs) ที่ท างานเลียนแบบ
สมองของมนุษย์ ที่สามารถเรียนรู้ จดจ า และท าซ ้าได้โดยไม่ลืม 
ดังนั้น ANNs จึงเป็นตัวเลือกหนึ่งที่เหมาะสมในการน ามาเป็น
เครื่องมือประดุจมีผู้ช่วยผู้สอบบัญชีที่มีความสามารถวิเคราะห์
ข้อมูล ค้นหาความผิดปกติของข้อมูล และหาความสัมพันธ์ของ
ข้อมูลที่มักจะเกิดขึ้นพร้อมกัน หรือรูปแบบ (Pattern) ของการ
ทุจริต (Fraud) ที่สังเกตได้จากข้อมูลในงบการเงิน (Kootanaee 
et al., 2021) ซึ่ง ANNs และ CAATs ใช้งานร่วมกันได้และเป็น
ที่ยอมรับ (Janvrin et al., 2008) และเป็นการเพิ่มความสามารถ
ในการวิเคราะห์ของผู้ตรวจสอบบัญชี ถึงอย่างไรก็ตาม ปัญหา
หนึ่งของการใช้ ANNs คือ การใช้ความรู้และทักษะอย่างมากใน
การใช้งาน เพราะ ANNs เฉพาะด้านการตรวจสอบบัญชียังไม่มี
การพัฒนาอย่างจริงจังเพื่อให้ใช้งานได้อย่างยืดหยุน และทิศทาง

ที่ผู ้ประกอบวิชาชีพตรวจสอบบัญชีต้องการใช้งานยังมีอยู่อีก
หลายแง่มุม 

จากเหต ุผลด ั งกล ่ าว  การศ ึกษา เร ื ่ อ งการ เสริม
ความสามารถของเทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์
ช่วย (CAATs) ผ่านการใช้งานโครงข่ายประสาทเทียม (ANNs) มี
จุดประสงค์เพื ่อ เน้นย ้าความส าคัญของการน าเทคโนโลยี
คอมพิวเตอร์มาช่วยในการตรวจสอบบัญชี โดยเฉพาะอย่างยิ่ง 
การประยุกต์ใช้เทคนิค CAATs ร่วมกับ ANNs เพื ่อใช้เป็น
เครื่องมือในการค้นหาความผิดปกติและรูปแบบการทุจริตที่อาจ
เกิดขึ ้นในงบการเงิน  ซึ ่งจะช่วยเพิ ่มประสิทธิภาพในการ
ตรวจสอบและลดความเสี่ยงในการเกิดข้อผิดพลาดได้อย่างมี
นัยส าคัญ รวมถึงความเป็นไปได้และศักยภาพของการน า ANNs 
มาประยุกต์ใช้กับกระบวนการตรวจสอบบัญชี เพื่อให้สามารถ
ค้นพบรูปแบบการทุจริตที่ซับซ้อนและสังเกตได้ยาก และเพื่อ
เพิ่มประสิทธิภาพในการวางแผนตรวจสอบบัญชีท่ีมีความแม่นย า
และรัดกุมมากยิ่งข้ึน 
 

การตรวจสอบบัญชี 

การตรวจสอบบัญชี (Auditing) เป็นการตรวจสอบงบ
การเงิน โดยมีวัตถุประสงค์คือ เพื่อเพิ่มระดับความเชื่อมั่นของ
ผู้ใช้งบการเงินที่มีต่องบการเงิน การบรรลุวัตถุประสงค์ดังกลา่ว
เกิดขึ้นได้โดยการแสดงความเห็นของผู้สอบบัญชีว่างบการเงินได้
จัดท าขึ ้นในสาระส าคัญตามแม่บทการรายงานทางการเงินที่
เกี่ยวข้องหรือไม่ ในกรณีของแม่บทเพื่อวัตถุประสงค์ทั่วไปส่วน
ใหญ่ ความเห็นดังกล่าวจะเกี่ยวข้องกับการระบุว่างบการเงิน
ถ ูกต ้องตามที ่ควรในสาระส าค ัญตามแม่บทหรือไม ่  การ
ปฏ ิบ ัต ิ งานตรวจสอบตามมาตรฐานการสอบบัญช ี และ
ข้อก าหนดด้านจรรยาบรรณที่เกี่ยวข้องท าให้ผู้สอบบัญชีสามารถ
แสดงความเห็นดังกล่าวได้ (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรม
ราชูปถัมภ์, 2555ข) ทางด้าน ประทีป วจีทองรัตนา (2560) 
ค้นพบในงานวิจัยว่า มาตรฐานการสอบบัญชี ประสบการณ์ของ
ผู้สอบบัญชี และการปรับปรุงมาตรฐานการรายงานทางการเงิน 
มีอิทธิพลทางตรงเชิงบวกต่อประสิทธิภาพการสอบบัญชี ส่งผล
ไปถึงความส าเร็จในการปฏิบัติงานของผู ้สอบบัญชีอย ่างมี
นัยส าคัญ นอกจากนี้ DeGrave (2024) ชี้ให้เห็นถึงความจ าเป็น
ในการอบรมผู้ตรวจสอบบัญชีเพื่อส่งเสริมการยอมรับและการใช้
เทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย (CAATs) ซึ่ง 
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Fedyk et al. (2022) พบว่า การลงทุนในปัญญาประดิษฐ์ (AI) 
ช่วยให ้กระบวนการตรวจสอบบ ัญช ีม ีค ุณภาพด ีข ึ ้น ลด
ค่าธรรมเนียม และลดความผิดพลาดในการตรวจสอบได้ถึงร้อย
ละ 5 ซึ่งสนับสนุนการใช้เทคโนโลยีในกระบวนการตรวจสอบ
เพื ่อเพิ ่มความแม่นย าและประสิทธิภาพ ส่วนงานวิจัยของ 
Topor (2017) ได้ศึกษาเน้นความรับผิดชอบของผู้ตรวจสอบ
บัญชีในการตรวจจับข้อผิดพลาดและการทุจริตของงบการเงินใน
ทรัพยากรเชิงเศรษฐกิจของกิจการ รวมทั ้งข้อพิจารณาอื่น
เกี ่ยวกับความรับผิดชอบของผู้ตรวจสอบบัญชีในการค้นพบ
ข้อผิดพลาดและการทุจริตในงบการเงิน ทั้งนี้มาตรฐานการสอบ
บัญชีได้กล่าวถึงการตอบสนองความเสี่ยงอันเนื่องมาจากการ
จัดท ารายงานทางการเงินที่ทุจริต เช่น การรับรู้รายได้ ปริมาณ
สินค้าคงเหลือ การประมาณการของผู ้บริหาร และการใช้
สินทรัพย์ในทางที่ไม่เหมาะสม เช่น การตรวจนับเงินสด การขอ
ยืนยันยอดคงเหลือกับลูกค้า การวิเคราะห์สินค้าขาดหาย การ
เปรียบเทียบอัตราส่วนที่ส าคัญของสินค้า (สภาวิชาชีพบัญชี ใน
พระบรมราชูปถัมภ์, 2555ก) แม้การตรวจสอบบัญชีที่ออกแบบ
มาเพื่อตรวจสอบความถูกต้องครบถ้วนของข้อมูลในงบการเงิน
ซึ่งไม่ได้ออกแบบกระบวนการมาเพื่อการตรวจจับและป้องกัน
การทุจริตหรือการฉ้อโกงไม่ให้เกิดขึ ้นได้ ซึ ่งสอดคล้องกับ
หน่วยงาน ISACA (2019) ที่กล่าวไว้ว่า ขั้นตอนการตรวจสอบ
และกฎระเบียบมีแนวโน้มที่จะพิจารณาว่างบการเงินของกิจการ
มีการน าเสนออย่างเป็นธรรมหรือไม่ โดยไม่มีความคลาดเคลื่อน
ของข้อมูลใดๆ และมีการควบคุมภายในที่เหมาะสมหรือไม่ โดย
ผู้สอบบัญชีไม่ได้มีวัตถุประสงค์เพื่อตรวจจับและแก้ไขเหตุการณ์
ฉ้อโกง แต่ผู้บริหารของกิจการจะเป็นผู้มีหน้าที่ในการแก้ไขและ
บริหารความเสี่ยงดังกล่าว ถึงอย่างไรก็ตาม การตรวจสอบการ
ทุจริตที ่อยู ่ในข้อมูลงบการเงินหรืออาจพบในระหว่างการ
ตรวจสอบบัญชีของผู้สอบบัญชี ก็ยังคงต้องได้รับการพิจารณา
เพื่อสะท้อนโอกาสและความเสี่ยงที่ผลกระทบจะเกิดกับตัวเลข
และข้อมูลทางการเงิน การพิจารณาการทุจริตจากข้อมูลในงบ
การเงินได้ปรากฏในงานวิจ ัยของ พรรณนิภา รอดวรรณะ 
(2564) ที่ได้ท าการเปรียบเทียบเครื่องมือท่ีใช้ในการตรวจจับการ
ทุจริตจากงบการเงิน ระหว่าง การวิเคราะห์งบการเงิน ดัชนีวัด
ความตกแต่งงบการเงิน (Beneish’s M-Score) ดัชนีว ัดการ
ด ารงอยู่ของกิจการ (Altman’s Z-Score) และทฤษฎีทางตัวเลข
ตามกฎของเบนฟอร์ต (Benford’s Law) พบว่า วิธีทฤษฎีทาง

ตัวเลขตามกฎของเบนฟอร์ตเท่านั้นที่ไม่ชัดเจนในการแยกข้อ
แตกต่างระหว่างบริษัทที่มีแนวโน้มการทุจริตและไม่ทุจริต หาก
กิจการใช้เทคโนโลยีคอมพิวเตอร์ในการบันทึกรายการบัญชี 
ผ ู ้สอบบัญชีต ้องใช้ข ้อมูลทางการเง ินที ่จ ัดเก ็บในรูปแบบ
ฐานข้อมูลซึ่งมีจ านวนมากและไม่สามารถอ่านได้ด้วยตาเปล่า 
ดังนั ้นการประยุกต์วิธีการตรวจสอบบัญชีที ่เป็นที่ยอมรับกัน
โดยทั ่วไปส าหรับการตรวจสอบบัญชีที ่กิจการใช้เทคโนโลยี
คอมพิวเตอร์ คือ การใช้เทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้
คอมพิวเตอร์ช่วย (CAATs) ซึ่งเป็นที่ยอมรับในการปฏิบัติงาน
การตรวจสอบบัญชีท่ีบรรจุอยู่ในกระบวนการตรวจสอบตั้งแต่ขั้น
วางแผนการตรวจสอบ การปฏิบัติงานภาคสนามเพื่อรวบรวม
หลักฐาน และขั้นการสรุปและรายงาน Hilal et al. (2022) ได้
เน้นการรวมการเรียนรู ้ของเครื ่องและวิธีการทางสถิติในการ
ตรวจจับความผิดปกติ ซึ่งบ่งบอกถึงความสามารถของ ANNs ใน
การประมวลผลช ุดข ้อม ูลท ี ่ซ ับซ ้อนและระบ ุร ูปแบบที่
ละเอียดอ่อน โดย Hasan (2021) ยังได้เสนอแนวทางส าหรับนัก
การศึกษา นักวางแผน หน่วยงานก ากับดูแล และองค์กรวิชาชีพ
ในการแก้ไขหลักสูตรการบัญชี มาตรฐานการก ากับดูแล และ
การฝึกอบรมวิชาชีพ เพื ่อเตรียมความพร้อมส าหรับโลกที่
ขับเคลื่อนด้วยเทคโนโลยี AI ในอนาคต  

สรุปได้ว่า การตรวจสอบงบการเงินมีเป้าหมายเพื่อเพิ่ม
ความเชื ่อมั ่นของผู ้ใช้งบการเงิน โดยผู ้สอบบัญชีจะแสดง
ความเห็นว่างบการเงินถูกจัดท าตามมาตรฐานที่ก าหนดหรือไม่ 
ซึ่งการตรวจสอบที่มีประสิทธิภาพขึ้นอยู่กับมาตรฐานการสอบ
บัญชีและประสบการณ์ของผู ้สอบบัญชี นอกจากนี ้ การน า
เทคโนโลยี เช่น ปัญญาประดิษฐ์ (AI) และเทคนิคการตรวจสอบ
โดยใช ้คอมพิวเตอร ์ช ่วย (CAATs) มาประย ุกต ์ใช ้ช ่วยให้
กระบวนการตรวจสอบมีคุณภาพและลดข้อผิดพลาดได้มากขึ้น 
แม้ว่าการตรวจสอบจะไม่มุ ่งเน้นไปที่การตรวจจับการทุจริต
โดยตรง แต่ผู้สอบบัญชียังต้องพิจารณาข้อมูลที่อาจสะท้อนความ
เสี่ยงต่อการทุจริตในงบการเงิน การใช้เครื่องมือวิเคราะห์และ
เทคโนโลยีที ่ทันสมัยจึงมีบทบาทส าคัญในการตรวจจับและ
ป้องกันการทุจริตในยุคที่เทคโนโลยีมีบทบาทมากขึ้น 

 

เทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย  
เทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย 

( Computer Assisted Audit Techniques: CAATs) เ ป็ น
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เครื ่องมือที ่ส  าคัญในกระบวนการตรวจสอบบัญชีส าหรับผู้
ตรวจสอบบัญชี (Auditors) ที่ท างานกับกิจการที่ใช้โปรแกรม
คอมพิวเตอร์ทางบัญชีในการบันทึกรายการทางบัญชี ซึ่งได้รับ
การยอมรับอย่างกว้างขวาง (Al-Hiyari et al., 2019; Janvrin 
et al., 2008) โดยมีเป ้าหมายเพื ่อเพิ ่มประสิทธ ิภาพและ
ประสิทธิผลในการตรวจสอบบัญชีให้มีความรวดเร็วและความ
ถูกต้อง รวมถึงช่วยให้สามารถวิเคราะห์ข้อมูลขนาดใหญ่ได้อย่าง
รวดเร็วและแม่นย า 

การประยุกต์ใช้ CAATs เชื ่อมโยงอย่างมากกับการใช้
โครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: ANNs) 

เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพในการตรวจสอบบัญชีและค้นพบข้อมูลที่
ขัดต่อข้อเท็จจริงอันเป็นสาระส าคัญ (Sánchez-Serrano et al., 
2020) โดย Hilal et al. (2022) เน้นการรวมการเรียนรู ้ของ
เครื ่องและวิธีการทางสถิติในการตรวจจับความผิดปกติ ซึ่ง 
ANNs สามารถประมวลผลชุดข้อมูลที่ซับซ้อนและระบุรูปแบบที่
ละเอียดอ่อนได้ดี (Hilal et al., 2022) ในขณะเดียวกัน Hasan 
(2021) ได ้ เสนอว ่าการน  า AI มาใช ้ในงานบัญชีและการ
ตรวจสอบบัญชีมีความส าคัญในการเพิ ่มประสิทธิภาพและ
แม่นย าในการท างาน แม้ว่าจะมีความท้าทายหลายประการ 
(Hasan, 2021) 

 
 
 
 
 
 
 

รูปภาพที่ 1 CAATs เป็นความสัมพันธ์ระหว่างการตรวจสอบบัญชีกับเทคโนโลยีสารสนเทศ 
ที่มา: ไพโรจน์ เกตุภักดีกูล (2567) 

 
จากรูปภาพที่ 1 แสดงการน าเทคโนโลยีสาร-สนเทศมา

ใช้ในการตรวจสอบบัญชี ส าหรับกิจการที่มีการบันทึกรายการ
บัญชีด้วยโปรแกรมคอมพิวเตอร์และมีข้อมูลหรือสารสนเทศที่ได้
จากเทคโนโลยีทางการบัญชี ซึ ่งช่วยให้การตรวจสอบบัญชี
เป็นไปด้วยความเรียบร้อย การน า CAATs มาเป็นเครื่องมือใน
การรวบรวมข้อมูลสารสนเทศทางคอมพิวเตอร์เพื ่อวิเคราะห์
ข้อมูลและวางแผนการตรวจสอบบัญชีเป็นสิ่งส าคัญ (Janvrin et 
al., 2008) 

เทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย 
(CAATs) ประกอบด้วยเครื ่องมือและเทคนิคหลายประเภท 
ได้แก่ 1) เครื ่องมือในการวิเคราะห์ข้อม ูล (Data Analysis 

Tools) เ ช ่ น  Interactive Data Extrac-tion and Analysis 
(IDEA) และ Auditing Command Language (ACL) ซึ่งช่วยให้
ผู้สอบบัญชีสามารถวิเคราะห์ข้อมูลจ านวนมากได้อย่างรวดเร็ว
และตรวจจับรายการผิดปกติ (Wu, 1997)  2) การทดสอบการ
ควบคุม (Control Testing) เพื ่อประเมินการควบคุมภายใน
ทางด้านการบัญชี (Wang & Yang, 2006) และ 3) การสกัดและ
สืบค้นข้อมูล (Data Extraction and Retrieval) (Omar et al., 
2017) ซึ่งสามารถแสดงให้เห็นถึงการพัฒนาการโดยรวมของ 
CAATs ได้ดังรูปภาพที่ 2 
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รูปภาพที่ 2 พัฒนาการของเทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย (CAATs) 
ที่มา: ไพโรจน์ เกตุภักดีกูล (2567) 

 
ผู ้สอบบัญชีท ี ่ ใช ้เทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้

คอมพ ิว เตอร ์ช ่ วย (CAATs) ย ่อมหล ีก เล ี ่ ยง เทคโนโลยี
คอมพิวเตอร์ไม่ได้ แต่ในทางกลับกัน หากเข้าใจและสามารถดึง
ศักยภาพของเทคโนโลยีมาใช้ในการตรวจสอบบัญชีจะช่วยให้
งานตรวจสอบบัญชีมีประสิทธิภาพและความน่าเชื่อถือเพิ่มขึ้น 
เทคโนโลยีดังกล่าว คือ การน าโครงข่ายประสาทเทียมมาใช้เพื่อ
ลดเวลาในการปฏิบัติงาน เพิ ่มความแม่นย า และลดการใช้
วิจารณญาณที่ไม่จ าเป็นลง เพื่อให้เกิดความมีเสถียรภาพในการ
วิเคราะห์และตัดสินใจของผู้สอบบัญชี ดังนั ้น การใช้เทคนิค 
CAATs ร่วมกับ ANNs ในยุคการเรียนรู้เชิงลึกสนับสนุนกันอย่าง
ดี (Hasan, 2021; Sánchez-Serrano et al., 2020). อย่างไรก็
ตาม การน าเทคโนโลยีเหล่านี้มาใช้จ าเป็นต้องมีการฝึกอบรม
และการพัฒนาทักษะให้กับผู้ตรวจสอบบัญชี เพื ่อให้สามารถ
จัดการและตีความผลลัพธ์จากโครงข่ายประสาทเทียมได้อย่างมี
ประสิทธิภาพ (Omoteso, 2012) 

สรุปได้ว่า เทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์
ช่วย (CAATs) เป็นเครื่องมือส าคัญที่ช่วยให้ผู้ตรวจสอบบัญชี
สามารถตรวจสอบงบการเงินได้อย่างมีประสิทธิภาพและแม่นย า
มากขึ้น โดยเฉพาะกับกิจการที่ใช้โปรแกรมคอมพิวเตอร์ในการ
บันทึกบัญชี CAATs ช่วยให้การวิเคราะห์ข้อมูลขนาดใหญ่เป็นไป
อย่างรวดเร็วและมีความถูกต้องสูง รวมถึงช่วยในการทดสอบ

การควบคุมภายในและการสกัดข้อม ูลเพื ่อประเม ินความ
น่าเชื่อถือของงบการเงิน 

 

ปัญญาประดิษฐ์ 

วิว ัฒนาการของปัญญาประดิษฐ์  (Artificial Intelli-
gence: AI) และโครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural 
Network: ANNs) เริ่มต้นด้วยการออกแบบเซลล์ประสาทเทียม 
(Artificial Neuron) ในปี ค.ศ. 1943 เพื่อให้เครื่องจักรสามารถ
เลียนแบบการท างานของสมองมนุษย์ ต่อมาในปี ค.ศ. 1950 นัก
คณิตศาสตร์ชื่อ Turing (2003) ได้ตั้งค าถามไว้ว่า “เครื่องจักร
คิดเองได้หรือไม่?” และในปี ค.ศ. 1956 ได้ม ีการใช้ค  าว่า 
“ Artificial Intelligence: AI” อ ย ่ า ง เ ป ็ น ท า ง ก า ร  แ ต่
ความก้าวหน้าของ ANNs ชะลอตัวลงเนื่องจากข้อจ ากัดทาง
เทคโนโลยีในยุคนั้น ต่อมาในปี ค.ศ. 1986 มีการน าวิธีการป้อน
ย้อนกลับ (Backpropagation) มาช่วยในการพัฒนาโครงข่าย
ประสาทเทียมให้กลับมาอยู่ในความสนใจอีกครั้ง และในปี ค.ศ. 
2017 ปัญญาประดิษฐ์ (AI) สามารถเอาชนะมนุษย์ในเกมหมาก
รุกระดับแชมป์โลกได้ (DeGrave, 2024) 

ยุคสมัยของปัญญาประดิษฐ์ 
ความสามารถของโครงข่ายประสาทเทียมได้รับการ

พัฒนาและเริ่มมีอิทธิพลมากขึ้นอย่างต่อเนื่อง โดยเฉพาะเมื่อ
แนวคิดการใช้ข้อมูลปริมาณมากในการเรียนรู ้ของเครื ่องจักร
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ได ้ร ับการพัฒนาอย่างต ่อเนื ่อง ท าให ้สามารถน าไปใช้ใน
หลากหลายอุตสาหกรรม โดยการพัฒนาตั ้งแต่เริ ่มต้นจนถึง
ปัจจุบันแบ่งออกได้เป็น 3 ยุค คือ ยุคแห่งปัญญาประดิษฐ์ 

(Artificial Intelligence: AI) ย ุคแห ่งการเร ียนร ู ้ของเคร ื ่อง 
(Machine Learning) และยุคแห่งการเร ียนรู ้เชิงล ึก (Deep 
Learning) 

 
 
 
 
 
 
 
 
 

รูปภาพที่ 3 พัฒนาการในแต่ละยุคของปัญญาประดิษฐ์ 
ที่มา: Mijwil et al. (2022) 

 
จากรูปภาพที ่ 3 แสดงให้เห็นถึงล าดับของยุคแห่ง

ปัญญาประดิษฐ์ การเรียนรู้ของเครื่องจักร และการเรียนรู้เชิงลึก 
ที่เป็นส่วนหนึ่งของแต่ละยุค รายละเอียดของแต่ละยุค คือ 1) 
ยุคแห่งปัญญาประดิษฐ์ (Artificial Intelligence: AI) มีแนวคิดที่
พยายามสร้างให้เครื่องจักรสามารถคิดได้อย่างมนุษย์ ซึ่งในยคุนี้
เคร ื ่องจักรสามารถเรียนรู ้ (Learn) การมีเหตุผล (Reason) 
ท างานซ ้าไปมาตามค าสั ่งได้ แต่ไม่สามารถคิดเองได้และไม่
สามารถจดจ าข้อมูลที่ผ่านมาได้เมื่อพบข้อมูลนั้นใหม่อีกครั้ง 2) 
ยุคแห่งการเรียนรู ้ของเครื ่องจักร (Machine Learning: ML) 
เป็นการเพิ่มศักยภาพของปัญญาประดิษฐ์ให้มีศักยภาพในการใช้
วิธีและขั้นตอน (Algorithm) ส าหรับโปรแกรมให้เครื ่องจักร
สามารถเรียนรู้ (Learn) จากข้อมูลตัวอย่าง (Example) โดยไม่
จ าเป็นต้องเขียนโปรแกรมที่ชัดเจนให้กับเครื่อง เพื่อต้องการให้
เครื ่องใช้ความสามารถในการเรียนรู ้จากความพยายามสร้าง
แบบจ าลองที่ใช้วิเคราะห์รูปแบบของข้อมูลที่ได้จากการการสอน
ด้วยตัวของเครื่องจักรเหมือนกับสมองของมนุษย์ วิธีการเรียนรู้
ของเครื ่องจักรมีทั ้งวิธีการเรียนรู ้แบบมีผู ้สอน (Supervised) 
แบบไม่ม ีผ ู ้สอน (Unsupervised) แบบกึ ่งม ีผ ู ้สอน (Semi-
supervised) และแบบเสริมก าลัง (Reinforcement) และ 3) 
ยุคแห่งการเรียนรู ้เชิงลึก (Deep Learning: DL) เป็นการเพิ่ม
ศักยภาพในการเรียนรู้ของเครื่องจักรที่มีศักยภาพในการแก้ไข
ปัญหาหรือเพิ่มความสามารถท่ีการเรียนรู้ของเครื่องในยุคแรกไม่

สามารถท าได้ ตัวอย่างเช่น การเพิ่มชั้นของโครงข่ายประสาท
เทียม (Artificial Neural Network: ANNs) ที่มีจ านวนชั้นซ่อน
ที่เพิ ่มขึ ้น (ในอดีตโครงข่ายประสาทเทียมมีชั ้นซ่อนเพียงช้ัน
เดียว) ท าให้โครงข่ายประสาทเทียมคิดหารูปแบบและวิเคราะห์
ได้ลึกซึ้งขึ้นและแก้ปัญหาโจทย์ที่ยากได้ (Hilal et al., 2022) 

โครงข ่ายประสาทเท ียม (Artificial Neural Net-
work: ANNs) 

โครงข่ายประสาทเทียมเป็นแบบจ าลองทางคณิตศาสตร์
ที่ถูกออกแบบมาเพื่อจ าลองการท างานของโครงข่ายประสาทใน
สมองมนุษย์ โดยพยายามจ าลองกระบวนการทางความคิดและ
การเร ียนร ู ้ของมน ุษย ์  โดยท ั ่ วไปโครงสร ้างของ ANNs 
ประกอบด้วยหน่วยประมวลผลที่เรียกว่า นิวรอน (neurons)  
ซึ่งเชื่อมต่อกันด้วยไซแนป (synapses) ที่สามารถส่งผ่านและ
ประมวลผลข้อมูลไปยังนิวรอนอ่ืน รวมถึงการก าหนดค่าเอนเอยีง 
(Bias) ค่าน ้าหนัก (Weight) และฟังก์ชันกระตุ ้น (Activated 
Function)  การปรับค่าน ้าหนักในการเชื่อมต่อระหว่างนิวรอน 
เกิดขึ้นเพื่อลดความแตกต่างระหว่างผลลัพธ์ที่คาดการณ์ไว้และ
ผลลัพธ์จริง Agatonovic-Kustrin & Beresford (2000) เมื่อแต่
ละนิวรอนมาเชื่อมต่อกันแบบอนุกรม จะท าให้เกิดโครงข่ายอย่าง
ง่ายที่มีจ านวนสามชั้นหลัก ได้แก่ ชั้นป้อนเข้า ( Input Layer), 
ชั้นซ่อน (Hidden Layers) และ ชั้นผลลัพธ์ (Output Layer) 
ดังรูปภาพที่ 4 
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รูปภาพที่ 4 โครงข่ายประสาทเทียมแบบข้ันพ้ืนฐาน 
ที่มา: Ahamed and Akthar (2016) 

 
โครงสร้างของโครงข่ายประสาทเทียม (Structure of 

Artificial Neural Network: ANNs) 
โครงข่ายประสาทเทียมีโครงสร้างที ่หลากหลายเพื่อ

ตอบสนองต่อความต้องการทางด้านการประมวลผลและการ
วิเคราะห์ข้อมูลแตกต่างกัน ตัวอย่างเช่น Feedforward Neural 
Networks (FNN), Multilayer Perceptrons (MLP), Radial 
Basis Function Networks (RBF), Recurrent Neural 
Networks (RNN), Long Short-Term Memory Networks 
(LSTM), Convolutional Neural Networks (CNN), Modular 
Neural Networks, Probabilistic Neural Networks (PNN), 
Self-Organizing Maps (SOM), แ ล ะ  Adaptive Resonance 
Theory (ART) เป็นต้น แต่ละประเภทของโครงสร้างโครงข่าย
ประสาทเทียม (ANNs) นี ้มีความสามารถและใช้งานได้ด ีใน
สถานการณ์และปัญหาที่แตกต่างกัน ซึ่งเลือกใช้ตามลักษณะของ
ข้อมูลและความต้องการของงานท่ีจะแก้ไข (Wu, 1997) 

เทคนิคการเรียนรู ้ของเครื ่อง (Machine Learning 
Techniques)  

เทคนิคการเรียนรู ้ของเครื ่องมีวัตถุประสงค์ในแต่ละ
เทคนิคอย่างชัดเจน แบ่งเป็น 4 แบบ คือ การจัดประเภท 
(Classification) การคาดคะ เน (Prediction) การจ ัดกลุ่ ม 
(Clustering) และการหาความส ัมพ ันธ ์  (Association) ดั ง
รายละเอียด คือ 1) การจัดประเภท (Classification) เป็นการ
จ าแนกข้อมูลเข้าสู ่หมวดหมู ่ที ่ก  าหนดไว้ล ่วงหน้า  2) การ
คาดคะเน (Prediction) เป็นการคาดคะเนผลลัพธ์จากข้อมูลที่

ก าหนด 3) การจัดกุล่ม (Clustering) เป็นการจัดกลุ่มข้อมูลที่มี
คุณลักษณะคล้ายคลึงกันโดยไม่ต้องมีการติดป้ายก ากับ (Label) 
ข้อมูล และ 4) การหาความสัมพันธ์  (Association) เป็นการ
วิเคราะห์ธ ุรกรรมเพื ่อค้นหารูปแบบของรายการ ( Item) ที่
ปรากฏร่วมกันบ่อยๆ ในชุดข้อมูล  

ปัญญาประดิษฐ์ (AI) เริ่มต้นจากความพยายามในการ
ออกแบบเครื่องจักรที่สามารถเลียนแบบการท างานของสมอง
มนุษย์ โดยผ่านการพัฒนาในหลายยุคสมัย ตั ้งแต่การสร้าง
เครื่องจักรที่สามารถท างานตามค าสั่ง ไปจนถึงการพัฒนาเทคนิค
การเรียนรู ้ของเครื ่องที่ช่วยให้เครื ่องจักรสามารถเรียนรู ้จาก
ข้อมูลตัวอย่างได้เองโดยไม่ต้องมีการเขียนโปรแกรมที่ชัดเจน 
หลังจากนั้นได้มีการพัฒนาการเรียนรู้เชิงลึกที่เพิ่มความสามารถ
ในการแก้ปัญหาที ่ยุ ่งยากขึ ้นโดยใช้โครงข่ายประสาทเทียม 
(ANNs) ซึ่งเป็นแบบจ าลองที่จ าลองการท างานของสมองมนุษย์ 
โดยโครงสร้างของ ANNs ประกอบด้วยหน่วยประมวลผลที่
เช่ือมต่อกันในรูปแบบต่าง ๆ เพื่อตอบสนองความต้องการในการ
ประมวลผลและการวิเคราะห์ข้อมูลที่แตกต่างกัน เทคนิคการ
เรียนรู ้ของเครื ่องมี 4 รูปแบบหลัก ได้แก่ การจัดประเภท 
(Classification) การคาดคะ เน (Prediction) การจ ัดกลุ่ ม 
(Clustering) และการหาความสัมพันธ์ (Association) 
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การใช้งานโครงข่ายประสาทเทียม ร่วมกับเทคนิคการ
ตรวจสอบบัญชีโดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย 

การใช้งานโครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural 
Networks: ANNs) ร่วมกับเทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใช้
คอมพิวเตอร์ช่วย (Computer Assisted Audit Techniques: 
CAATs) มีประสิทธิภาพในการเพิ่มความแม่นย าและลดเวลาการ
ปฏิบัติงานของผู้สอบบัญชีอย่างมีนัยส าคัญ โดยเฉพาะในด้าน
การค้นหาความผิดปกติของข้อมูลและการระบุรูปแบบของการ
ทุจริตในงบการเงิน ซึ่งสอดคล้องกับงานวิจัยหลายฉบับที่เน้นถึง
ศักยภาพของ ANNs ในการวิเคราะห์ข้อมูลที่ซับซ้อนและช่วยลด
ความเสี่ยงจากการตรวจสอบบัญชี เช่น การลดข้อผิดพลาดใน
กระบวนการตรวจสอบ (Fedyk et al., 2022) และการปรับปรุง
ค ุณภาพการตัดส ินใจของผ ู ้ตรวจสอบ (Omoteso, 2012) 
นอกจากนี้ การประยุกต์ใช้ ANNs ยังมีความสามารถในการ
ท านายและวิเคราะห์ผลการตรวจสอบได้อย่างแม่นย า ซึ่งเป็น
ประโยชน์ต่อการเพิ่มความสามารถในการตรวจจับการทุจริต
และความผิดปกติในระบบบัญชี (Sánchez-Serrano et al., 
2020; Omar et al., 2017) 

การผสานรวมเทคน ิคการตรวจสอบบ ัญช ี โดยใช้
คอมพิวเตอร์ช่วย (Computer Assisted Audit Techniques: 
CAATs) เข ้าก ับโครงข ่ายประสาทเท ียม (Artificial Neural 
Network: ANNs) ก าลังเปลี่ยนแปลงกระบวนการปฏิบัติงาน
ตรวจสอบบัญชีด้วยการเพิ่มประสิทธิภาพ ความแม่นย า และ
ความลึกของกระบวนการตรวจสอบ ผู้สอบบัญชีต้องการความ
เข้าใจอย่างครอบคลุมถึงปัจจัยด้านกิจการ ด้านเทคโนโลยี และ
ด้านพฤติกรรมมีบทบาทส าคัญในการใช้ประโยชน์จาก CAATs 
ในการตรวจสอบอย่างมีประสิทธิผลตามงานวิจัยของ Nawaiseh 
et al. (2020) ที่ได้มีการส ารวจการใช้ CAATs ร่วมกับ ANNs ใน
การตรวจสอบงบการเงิน โดย ANNs เป็นเครื่องมือที่มีแนวโน้ม
สูงในการใช้งานลดข้อผิดพลาดของการจัดประเภทบริษัทที่มี
สถานะทางการเงินไม่มั่นคงไปเป็นสถานะมั่นคง ขณะที่ ANNs 
ลดการจัดประเภทบริษัทที่มั่นคงไปเป็นไม่มั่นคง ข้อมูลเหล่านี้
เน้นถึงความจ าเป็นในการน าเสนอแนวทางที่กว้างและบูรณาการ
ในการน าเทคโนโลยีมาใช้ นอกจากนี้ การวิจัยโดย Nawaiseh 
et al. (2020) ได้แสดงให้เห็นถึงการท างานร่วมกันอย ่างมี
ประสิทธิภาพระหว่าง ANNs และเครื ่องมือตรวจสอบแบบ
ดั ้งเดิม ซึ ่งได้ช่วยเพิ ่มความสามารถของผู ้ตรวจสอบในการ

ตรวจจับความผิดปกติและข้อผิดพลาดในข้อมูลทางการเงินอย่าง
มาก การพัฒนานี ้ไม ่เพียงแต่เพิ ่มความน่าเชื ่อถือของการ
ตรวจสอบบัญชี แบบจ าลองขั้นสูงเพิ ่มความแม่นย าของการ
ตรวจสอบบัญชี และสามารถจัดการกับชุดข้อมูลขนาดใหญ่ได้
มากขึ้น ตามความซับซ้อนและปริมาณของธุรกรรมทางการเงินที่
เพิ ่มขึ ้น ซึ ่งสอดคล้องกับงานของ Omitogun & Al-Adeem 
(2019) ที่ได้ส ารวจผลกระทบของข้อมูลขนาดใหญ่ (Big Data) 
และการวิเคราะห์ข้อมูล (Data Analytics) ต่อการตรวจสอบ
บัญชี ซึ่งสอดคล้องในทิศทางเดียวกันกับงานวิจัยของ Janvrin 
et al. (2008) ได้แสดงหลักฐานว่าการฝกึอบรมและความคุ้นเคย
กับ CAATs มีบทบาทส าคัญในการน าเทคโนโลยีเหล่านี้มาใช้ ซึ่ง
บ่งชี้ว่ามาตรการทางการศึกษาและการฝึกอบรมที่มีโครงสร้าง
เป็นกุญแจส าคัญในการจัดหาทักษะที่จ าเป็นให้กับผู้ตรวจสอบ
เพื่อใช้เทคโนโลยีเหล่านี้ได้อย่างมีประสิทธิภาพ กรณีศึกษาที่ 
Huang et al. (2020) ได้น าเสนอไว้นั ้นการคาดการณ์ความ
เป็นไปได้ของการล้มละลายของบริษัทด้วย CAATs การศึกษา
กรณีนี้เกี่ยวข้องกับนักศึกษาด้านธุรกิจที่ใช้ซอฟต์แวร์ CAATs ใน
การวิเคราะห์ความเสี่ยงทางการเงินและคาดการณ์ความเสี่ยง
ของการล้มละลาย แสดงให้เห็นว่าการส่งเสริมให้มีความรู้และ
ความเข้าใจในเทคนิคต่าง ๆ ผู ้ใช้เทคนิคสามารถบูรณาการ
เครื ่องมือตรวจสอบขั ้นสูงเพื ่อเพิ ่มผลการเรียนรู ้และทักษะ
ทางการเงินในทางปฏิบัติ 

โดยรวมแล้ว การวิจัยเหล่านี้ได้เน้นย ้าถึงบทบาทส าคัญ
ของการผสานเครื่องมือ AI ขั้นสูงเช่น ANNs กับการปฏิบัติการ
ตรวจสอบบัญชี การผสานรวมนี้ไม่เพียงแต่เพิ่มประสิทธิภาพใน
กระบวนการตรวจสอบเท่านั้น แต่ยังเตรียมความพร้อมให้กับ
วิชาชีพการตรวจสอบบัญชีเพื่อรับมือกับความท้าทายในอนาคต
ที ่เกี ่ยวข้องกับระบบการเงินที ่ซ ับซ้อน และยังเสริมสร้าง
ความสามารถของผู้ตรวจสอบพร้อมกับสนับสนุนเป้าหมายใน
การรักษาความโปร่งใสและความรับผิดชอบในการรายงานทาง
การเงิน ถึงอย่างไรก็ตามยังคงมีความท้ายท้ายและข้อจ ากัดที่ 
CAATs และ ANNs ยังต้องเผชิญ และทิศทางในอนาคตของการ
ใช้ CAATs ด้วย 

 

บทสรุปและข้อเสนอแนะ 

การน  าโครงข ่ายประสาทเท ียม (ANNs) มาใช ้ ใน
กระบวนการตรวจสอบบัญชีร่วมกับเทคนิคการตรวจสอบบัญชี
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โดยใช้คอมพิวเตอร์ช่วย (CAATs) นั้น เป็นการปฏิวัติรูปแบบการ
ตรวจสอบบัญชีแบบดั้งเดิม โดย ANNs ช่วยให้กระบวนการ
ตรวจสอบมีความแม่นย ามากขึ้น สามารถครอบคลุมข้อมูลทาง
การเงินท่ีซับซ้อนได้อย่างมีประสิทธิภาพ และช่วยให้ผู้ตรวจสอบ
สามารถท านายและระบุความผิดปกติได้ดีกว่าเทคนิคที่เคยใช้มา 
อย่างไรก็ตาม การน าเทคโนโลยีนี้มาใช้ยังคงมีความท้าทายท่ีต้อง
เผชิญ เช่น ความซับซ้อนในการก าหนดค่าและการฝึกอบรม 
ANNs ให้ตรงกับลักษณะเฉพาะของข้อมูลทางการเงิน การ
ตรวจสอบและตีความผลการตัดสินใจที่ได้จาก ANNs ซึ่งบางครั้ง
อาจขาดความโปร่งใส และการปรับปรุงแบบจ าลองอย่าง
ต่อเนื่องเพื่อให้ทันกับการเปลี่ยนแปลงของข้อมูลและกฎระเบียบ 
ทั้งนี้ การจัดการกับความท้าทายเหล่านี้อย่างมีประสิทธิภาพจะ
น าไปสู่การเพิ่มความเชื่อมั่นในกระบวนการตรวจสอบและการ
รายงานทางการเงิน การน า ANNs มาใช้ในการตรวจสอบบัญชี
ไม่เพียงแต่ท าให้การตรวจสอบมีความถูกต้องและเป็นธรรมมาก
ขึ้น แต่ยังส่งเสริมความเชื่อมั่นของนักลงทุนและผู้มีส่วนได้ส่วน
เสียต่อรายงานทางการเงินที่ได้รับการตรวจสอบอย่างเป็นอิสระ 
ซึ่งเป็นสิ่งส าคัญอย่างยิ่งในยุคดิจิทัลที่เทคโนโลยีมีบทบาทส าคัญ
ในกระบวนการทางธุรกิจ 

ดังนั้นเพื่อให้เกิดประโยชน์สูงสุดจากการน าเทคโนโลยี
โครงข่ายประสาทเทียม (ANNs) มาประยุกต์ใช้ในกระบวนการ
ตรวจสอบบัญชี ควรมีการศึกษาเพิ ่มเติมในด้านการพัฒนา 
ANNs ที่มีความเชี่ยวชาญเฉพาะด้านการตรวจสอบบัญชีเพื่อให้
มีความยืดหยุ่นและตอบสนองต่อความต้องการของผู้ประกอบ
วิชาชีพได้อย่างเหมาะสม นอกจากนี ้ ควรมีการอบรมและ
เสริมสร้างทักษะของผู้ตรวจสอบบัญชีในด้านการใช้เทคโนโลยี
เหล่านี้ให้มีความช านาญมากขึ้น เพื่อลดความซับซ้อนและเพิ่ม
ประสิทธิภาพในการใช้งานจริง อีกทั้งการศึกษายังควรเน้นถึง
การวิเคราะห์ผลกระทบของการใช้ ANNs ต่อการท างานของผู้
ตรวจสอบบัญชีในระยะยาว เพื่อเตรียมความพร้อมส าหรับการ
ปรับตัวในอนาคต และพิจารณาถึงการผสมผสานเทคโนโลยีอื่น 
ๆ เช่น บล็อกเชนและ Big Data เพื่อเสริมสร้างความสามารถใน
การตรวจสอบบัญชีให้มีความครอบคลุมมากยิ ่งขึ ้น การใช้
อินเทอร์เน็ตของสรรพสิ่ง (Internet of Things: IoT) เชื่อมโยง
การใช้งาน ANNs และ CAATs การพัฒนาแบบจ าลอง ANNs 
เพื่อการตรวจสอบบัญชีที่ข้อมูลไม่มีโครง: และวิธีการเรียนรู้ของ
เครื่องจักรแบบวิธีไม่มีผู้สอน (Unsupervised) ที่มีความลึกของ
ช้ันซ่อนที่เพ่ิมขึ้น
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