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บทคัดย่อ1

2 

การประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้เป�นสารสนเทศที่มีความสำคัญในทางการศึกษา 

เนื่องจากสามารถเป�นข้อมูลในการกำหนดนโยบายเพื่อแก้ไขป�ญหาหรือป้องกันป�ญหาลักษณะดังกล่าว การวิจัย

ในครั้งนี้มีความมุ่งหมาย 2 ประการ (1) เพื่อออกแบบการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน 

(2) เพื่อวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน โดยใช้ข้อมูลผลคะแนน O-NET วิชาคณิตศาสตร์

ของนักเรียนช้ันประถมศึกษาป�ท่ี 6 ต้ังแต่ป� พ.ศ. 2560 – 2566 จากโรงเรียนในสังกัดสำนักงานคณะกรรมการ

การศึกษาขั้นพื้นฐาน จำนวนทั้งสิ้น 1,707 โรงเรียน ผลการวิจัยพบว่า การประมาณภาวะการสูญเสียทางการ

เรียนรู้ของนักเรียนด้วยการวิเคราะห์โมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ ซึ่งให้การประมาณค่า          

ที่สอดคล้องกบัแนวโน้มคะแนน O-NET ของนักเรียนในโรงเรียน เนื่องจากมีพารามิเตอร์ที่แสดงความสมัพันธ์

ระหว่างคะแนนสอบ O-NET กับป� และจุดตัดท่ีแบ่งช่วงเวลาระหว่างก่อนการระบาด และภายหลังการระบาด

จากโรงเรียนทั้งหมด 1,707 แห่ง มีจำนวน 346 แห่ง (ร้อยละ 25.42) ที่มีช่วงความหนาแน่นสูงสุด 89%              

อยู่นอกช่วง ROPE กล่าวคือโรงเรียนดังกล่าวเป�นโรงเรียนที่มีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้อย่างมีนัยสำคัญ 

โดยโรงเรียนขนาดใหญ่พิเศษที่ตั้งอยู่ในเมือง เป�นกลุ่มที่มีคะแนนภาวการณ์สูญเสียทางการเรียนรู้อยู่ในระดับ 

สูงมากที่สุด โดยคะแนนเฉลี่ยเท่ากับ -6.26 คะแนน (SD = 3.41) ส่วนโรงเรียนที่เหลือท่ีมีคะแนนเฉลี่ยภาวะ 

การสูญเสียทางการเรียนรู้อยู ่ในช่วง -1.69 ถึง -3.49 คะแนน ตามลำดับ อย่างไรก็ตาม หากพิจารณาเป�นราย

โรงเรียนพบว่า โรงเรียนที่มีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้มากที่สุดคือโรงเรียนขนาดเล็กที่ตั้งอยู่นอกเมือง  

โดยโรงเรียนดังกล่าวมีคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้เท่ากับ -12.73 คะแนน 
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Abstract 

 Estimating learning loss is vital information for education, as it can guide 

policymaking to prescribe a policy for solving or preventing the issue. This study aimed to 

achieve two objectives: (1) to design the estimation of learning loss among students in schools, 

and (2) to analyze the learning loss among students in schools using Bayesian Hierarchical 

Piecewise Regression (BHPR) modeling. The analysis utilized O-NET mathematics scores of sixth-

grade students from the year 2017 to 2022 from schools under the supervision of the Basic 

Education Commission, totaling 1,707 schools. The research found that estimating learning loss 

among students in schools using BHPR analysis provided estimates consistent with the trend 

of O-NET scores of students in schools. This is because parameters showed the relationship 

between O-NET scores and academic years, as well as the cutoff points before and after the 

outbreak. Among all 1,707 schools, 346 schools (25.42%) had the highest density range of 89% 

outside the ROPE range, indicating significant learning loss. Large special-sized schools located 

in urban areas were found to have the highest learning loss scores, with an average score of -

6.26 (SD = 3.41). Conversely, other schools with significant learning loss scores had average 

scores ranging from -1.69 to -3.49. However, when considering individual schools, the school 

with the highest learning loss was a small-sized school located outside the city, with a learning 

loss score of -12.73. 
 

Keywords: learning loss estimation, Bayesian Hierarchical Piecewise Regression (BHPR) analysis 

 

บทนำ 

 ในระยะเวลากว่า 3 ป�ท่ีผ่านมาท่ัวโลกได้เผชิญกับการแพร่ระบาดของ COVID– 19 นับเป�นสถานการณ์

โรคท่ีร้ายแรงท่ีสุดในโลก แม้ว่าในป�จจุบันสถานการณ์ดังกล่าวจะคล่ีคลายไปในทางท่ีดีแล้วก็ตาม แต่ผลกระทบ

จากสถานการณ์ดังกล่าวไม่ได้เกิดขึ้นแต่เพียงในช่วงเวลาที่มีการแพร่ระบาดเท่านั้น ผลกระทบบางอย่างยังคง

ส่งผลต่อเนื่องมาจนถึงป�จจุบัน จากบทความและงานวิจัยในหลายประเทศรวมทั้งประเทศไทย (Hanushek & 

Woessmann, 2020; Thongleiamnak, 2021; Maneewong, 2021) บ่งช้ีไปในทิศทางเดียวกันว่าผลกระทบ

ที่ยังคงส่งผลต่อเนื ่องมาจนถึงป�จจุบันคือ ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ (learning loss) ซึ่งหมายถึง           

การลดลงของผลการเรียนรู ้เมื่อเกิดสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19 (Sukardi, 2023; Yusra, 2022) 

โดยผลการศึกษาของ Dorn et al. (2021) พบว่า นักเรียนท่ีกลับเข้ามาศึกษาภายในโรงเรียนหลังจาก             

การระบาดมีทักษะทางด้านการคิดคำนวณช้าลงกว่าปกติเป�นเวลา 5 เดือน และทักษะการอ่านช้ากว่าปกติ          

เป�นเวลา 4 เดือน อีกทั้งยังส่งผลต่ออัตราการออกกลางคันเนื่องจากการทำให้นักเรียนขาดโอกาสต่าง ๆ         

ในอนาคต จนทำให้มีแนวโน้มหลุดออกจากระบบการศึกษา ซึ่งมีผลต่อรายได้ในอนาคตของเด็กเหล่านั้น 

นอกจากนี้ยังส่งผลกระทบต่อ GDP ของประเทศในระยะยาว (Hanushek & Woessmann, 2020)  
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 ป�จจุบันได้มีการศึกษาเกี่ยวกับสภาพของภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ การแก้ไขป�ญหา และการ

ประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้และได้มีการออกนโยบาย มาตรการต่างๆที่จะป้องกันและการฟ��นฟู

ภาวะดังกล่าว จึงทำให้นักวิชาการและนักการศึกษาในประเทศไทยพยายามศึกษาและหาหลักฐานที ่แสดง          

ให้เห็นถึงภาวะดังกว่าท่ีเกิดข้ึน โดยการประมาณค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนท่ีมักใช้กันท้ังใน

ประเทศไทยและต่างประเทศอาจจำแนกเป�น 2 ลักษณะ ลักษณะแรกคือการประมาณด้วยข้อมูลที่ได้จาก            

การสำรวจภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ตามการรับรู ้ของนักเรียน (Suwathanapakorn et al., 2022) 

ผลการวิจัยในกลุ่มนี้มีข้อสังเกตคือภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ที่วัดได้เป�นข้อมูลที่ได้ตามการรับรู้ของ

นักเรียน ข้อมูลดังกล่าวอาจไม่ใช่ข้อเท็จจริง และมีโอกาสที่ค่าสังเกตที่ได้จะความคลาดเคลื่อนจากการวัดสูง 

ลักษณะที่สองคือการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนอิงจากข้อมูลที่เป�นข้อเท็จจริง เช่น 

ผลการเรียนรู้ หรือคะแนนสอบของนักเรียน ด้วยความหมายของภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ที่เป�นความ

แตกต่างหรือการลดลงของผลการเรียนรู้เมื่อเกิดสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19 งานวิจัยลักษณะนี้          

จึงมักประมาณภาวะการสูญเสียด้วยการหาผลต่างของผลการเรียนรู ้ระหว่างก่อนการระบาดและเมื่อเกิด          

การระบาด (Hanushek & Woessmann, 2020; Johnson et al., 2021; Toker, 2022; Eiamkitkanasabai     

et al., 2023) หรือใช้สัมประสิทธิ์ความชันที่แสดงอัตราการเปลี่ยนแปลงของผลการเรียนรู้เมื่อเกิดการระบาด

ในการวิเคราะห์การถดถอย (Gambi & Witte, 2021; Moscoviz & Evans, 2022) วิธีการดังกล่าวถึงแม้จะมี

จุดเด่นในด้านการใช้ข้อมูลผลการเรียนรู้ของนักเรียนที่เป�นข้อเท็จจริง และได้คะแนนการสูญเสียการเรียนรู้           

ท่ีสามารถเทียบกับผลการเรียนรู้ตามสภาพจริงของนักเรียนได้ แต่การประมาณด้วยวิธีการดังกล่าวยังไม่ได้ขจัด

ผลหรือส่วนประกอบของป�จจัยแทรกซ้อนอันได้แก่ แนวโน้มการเปลี่ยนแปลงของผลการเรียนรู้ของนักเรียน 

โดยปกติออกไปจากค่าประมาณ ค่าประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ท่ีได้จึงมีโอกาสท่ีจะมีความลำเอียง

และคลาดเคลื่อนไปจากความเป�นจริง ซึ่งขึ้นอยู่กับบริบทหรือธรรมชาติของนักเรียนในแต่ละโรงเรียน และ          

การวิเคราะห์ดังกล่าวเป�นการวิเคราะห์ผ่านสมการถดถอยเชิงเส้นซึ่งอาจไม่สอดรับกับลักษณะของข้อมูลท่ีเกิดข้ึน  

 ข้อมูลที่ใช้ในการวิเคราะห์ ส่วนใหญ่ใช้การทดสอบระดับชาติของนักเรียนในการประมาณภาวะ            

การสูญเสียทางการเรียนรู้ (Hanushek & Woessmann, 2020; Hoxworth, 2021; Locke et al., 2021; 

Moscoviz & Evans, 2022) ซึ่งด้วยลักษณะของข้อมูลเป�นข้อมูลแบบระดับลดหล่ัน (hierarchical data) และ

ข้อมูลมีลักษณะการแบ่งเป�นช่วงเวลาก่อนและหลังการระบาดของ COVID-19 เพื่อพิจารณาความสัมพันธ์

ระหว่างช่วงเวลาเหล่านั้นการวิเคราะห์พหุระดับพีซไวซ์ (piecewise regression) สามารถที่จะจัดการกับ           

การเปลี่ยนแปลงที่เกิดขึ้นโดยการแบ่งข้อมูลออกเป�นช่วงๆ เพื่อสร้างความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปร ซึ่งเป�นการ

วิเคราะห์ท่ีสอดคล้องกับลักษณะของข้อมูลและสถานการณ์ท่ีเกิดข้ึน และด้วยเหตุการณ์การระบาด COVID-19 

ยังไม่เคยเกิดข้ึนมาก่อน การประมาณค่าพารามิเตอร์โดยใช้สถิติแบบด้ังเดิมซึ่งต้องมีการกำหนดค่าพารามิเตอร์

ในการวิเคราะห์เป�นสิ่งที่ยุ่งยาก ซึ่งการวิเคราะห์แบบเบส์ช่วยให้การนำเสนอผลการวิเคราะห์ที่มีความชัดเจน

และเหมาะสมมากกว่า ดังนั้นการวิเคราะห์ถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์เป�นวิธีท่ีสอดคล้องกับลักษณะของ

ข้อมูลและเหมาะสมในการประมาณค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ในสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-

19 ท่ีมีประสิทธิภาพและเช่ือถือได้ 
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ความมุ่งหมายของการวิจัย 

 1) เพื่อออกแบบวิธีการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนด้วยโมเดลการถดถอย

พหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ 

  2) เพื่อวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์

แบบเบส์ 

 

นิยามศัพท์สำคัญ 

 ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน หมายถึง การลดลงอย่างมีนัยสำคัญของผลการเรยีนรู้

ของนักเรียนในโรงเรียนที่เกิดขึ้นจากการหยุดชะงักของการจัดการเรียนรู้อันเนื ่องมาจากสถานการณ์แพร่

ระบาดของ COVID-19 โดยท่ีผลการเรียนรู้ดังกล่าววัดจากคะแนนสอบ O-NET  

 

วิธีดำเนินการวิจัย 

  การวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์หลักเพื่อออกแบบการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู ้ของ

นักเรียนด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ โดยมีกลุ่มเป้าหมายคือ โรงเรียนสังกัดคณะกรรมการ

การศึกษาข้ันพื้นฐาน รายละเอียดของวิธีดำเนินการวิจัย มีดังนี้ 

  1. ข้อมูลท่ีใช้ในการวิจัยและการเก็บรวบรวมข้อมูล 

  ผู้วิจัยเก็บรวบรวมข้อมูลจากฐานข้อมูลคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนระดับช้ันประถมศึกษาป�ท่ี 6 

ในโรงเรียนสังกัดคณะกรรมการการศึกษาข้ันพื้นฐาน ในช่วงป� พ.ศ. 2560 - 2566 จำนวน 1,707 โรงเรียนท่ีอยู่

ภายใต้สำนักงานเขตพื้นที่การศึกษาประถมศึกษา (สพป.) จำนวน 60 เขตพื้นที่ และสำนักงานเขตพื้นท่ี

การศึกษามัธยมศึกษา (สพม.) จำนวน 2 เขตพื้นท่ี ซึ่งประกอบด้วยโรงเรียนขนาดเล็กจำนวน 1,339 โรงเรียน 

ขนาดกลางจำนวน 316 โรงเรียน ขนาดใหญ่จำนวน 43 โรงเรียน ขนาดใหญ่พิเศษจำนวน 9 โรงเรียน และ

แบ่งเป�นโรงเรียนที่มีพื้นที่ตั้งในเมืองจำนวน 1,507 โรงเรียน และนอกเมืองจำนวน 200 โรงเรียน โดยข้อมูล

ดังกล่าวผู้วิจัยได้รับความอนุเคราะห์ข้อมูลจากสถาบันทดสอบทางการศึกษาแห่งชาติ (สทศ.)  

  2. ตัวแปรท่ีใช้ในการวิจัย 

  ตัวแปรที่ใช้ในการวิจัยประกอบด้วย (1) คะแนนสอบ O-NET ระดับโรงเรียนของนักเรียนระดับช้ัน

ประถมศึกษาป�ที่ 6 รายวิชา คณิตศาสตร์ ซึ่งคำนวณจากค่าเฉลี่ยคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนภายใน             

แต่ละโรงเรียน (2) ป�ที่ศึกษา และ (3) ภูมิหลังของโรงเรียนได้แก่ สังกัดเขตพื้นที่ ขนาดโรงเรียน และพื้นที่ต้ัง

ของโรงเรียน  ซึ่งจำแนกเป�นตัวแปรตามและตัวแปรอิสระที่ใช้ในการวิเคราะห์โมเดลการถดถอยพหุระดับ            

พีซไวซ์แบบเบส์ โดยตัวแปรตามของโมเดลคือ คะแนนสอบ O-NET วิชาคณิตศาสตร์ระดับโรงเรียน และ          

ตัวแปรอิสระคือ เวลา (ป�ท่ีศึกษาต้ังแต่ป� 2560 - 2566)  

 3. การวิเคราะห์ข้อมูล 

  ขั้นตอนการวิเคราะห์ประกอบด้วย (1) การวิเคราะห์แนวโน้มคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียน

ในช่วงป� 2560 - 2566 โดยการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยสถิติพื้นฐานเพื่อบรรยายสภาพของตัวแปรและความสัมพันธ์
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ระหว่างตัวแปรเบ้ืองต้น และการวิเคราะห์โมเดลส่วนประกอบความแปรปรวน เพื่อยืนยันโครงสร้างของข้อมูล

แบบพหุระดับ (2) การวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ 

โดยประกอบด้วย (2.1) การออกแบบวิธีการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนด้วยโมเดล

การถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ (2.2) ผลการวิเคราะห์แนวโน้มคะแนนสอบ O-NET ด้วยโมเดล           

การถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ (2.3) การวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน ซึ่งโมเดล

การถดถอยพหุระด ับพีซไวซ ์แบบเบส ์  (Bayesian Multilevel Piecewise Regression model: BMPR)            

เป�นโมเดลการวิเคราะห์ท่ีผสมผสานระหว่างการวิเคราะห์ถดถอยพหุระดับพีซไวซ์และการใช้ใช้วิธีการเบส์เพื่อ

ปรับพารามิเตอร์ของโมเดลตามความน่าเชื่อถือของข้อมูลและความรู้ที่มีอยู่ โดยโมเดลการถดถอยพหุระดับ          

พีซไวซ์แบบเบส์ มีแนวคิดในการสร้างโมเดลการวิเคราะห์แบบไม่เป�นต่อเนื่อง โดยหากพิจารณาความสัมพันธ์

ของตัวแปรตามและตัวแปรอิสระอาจเห็นว่าในแต่ละช่วงของตัวแปรอิสระมีความสัมพันธ์เชิงเส้นท่ีแตกต่างกัน

เป�นช่วง โดยแบ่งความสัมพันธ์เป�นช่วงตามค่าจุดตัด (cut-off) โดยแสดงได้ดังสมการนี ้  
𝑌𝑌𝑖𝑖𝑖𝑖 =  𝛽𝛽0𝑗𝑗 + 𝛽𝛽1𝑗𝑗𝑋𝑋𝑖𝑖𝑖𝑖 + 𝛽𝛽2𝑗𝑗𝑇𝑇𝑖𝑖𝑖𝑖 + 𝛽𝛽3𝑗𝑗𝑇𝑇𝑖𝑖𝑖𝑖�𝑋𝑋𝑖𝑖𝑖𝑖 − 𝐶𝐶� + 𝜀𝜀𝑖𝑖𝑖𝑖 

  โดย 𝑌𝑌𝑖𝑖𝑖𝑖 คือตัวแปรตาม (dependent variable) ในกลุ่มที่ j, 𝑋𝑋𝑖𝑖𝑖𝑖 คือตัวแปรอิสระ (independent 

variable) ในระดับที่ 1, 𝑇𝑇𝑖𝑖𝑖𝑖 เป�นตัวแปรดัมมี่ (dummy variable) ซึ่งจะเป�น 1 เมื่อ 𝑋𝑋𝑖𝑖𝑖𝑖 ≥ 𝐶𝐶 และเป�น 0 เมื่อ 

𝑋𝑋𝑖𝑖𝑖𝑖 < 𝐶𝐶 และ 𝐶𝐶 เป�นค่าจุดตัด (cut-off) ที่ใช้แบ่งช่วงของ 𝑋𝑋𝑖𝑖𝑖𝑖 และ 𝜀𝜀𝑖𝑖𝑖𝑖 เป�นความคลาดเคลื่อนในระดับที่ 1  

โดยในงานวิจัยนี้มีตัวแปรตามของโมเดลคือ คะแนนสอบ O-NET ระดับโรงเรียน และตัวแปรอิสระคือ เวลา (ป�) 

และมีการกำหนดค่าจุดตัด (cut-off) เป�นป� 2563 ซึ ่งจะแบ่งช่วงเวลาออกเป�นสองช่วงได้แก่ ช่วงก่อน           

การระบาดและหลังการระบาดของ COVID-19 จุดตัดดังกล่าวจะใช้ประกอบการระบุพารามิเตอร์เพื่อประมาณค่า

ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู ้ของนักเรียนที ่ใช้ในการวิจัย การประมาณค่าแบบเบส์ที ่ใช้ในการวิจัย             

จะประมาณการแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลัง (posterior distribution) ของพารามิเตอร์ในโมเดลรวมท้ัง

ค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนโดยจะประมาณด้วยกระบวนการลูกโซ่มาร์คอฟมอนติคาร์โล 

โดยใช้อัลกอริทึม Hamitonian Monte Carlo (HMC) และผู้วิจัยจะใช้สถิติบรรยาย ช่วงความน่าเชื ่อถือ 

(credible interval) เป�นเครื ่องมือหลักในการวิเคราะห์การแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลังเพื่อสร้าง

สารสนเทศสำหรับตอบวัตถุประสงค์ของการวิจัย การวิเคราะห์ข้อมูลในการวิจัยนี้ดำเนินการโดยใช้โปรแกรม R 

เวอร์ชัน 4.3.3 และมีการใช้ library สำคัญได้แก ่“brms” และ “stan” และ “tidybayes”  

 

ผลการวิจัย   

 ผลการวิจัยจำแนกออกเป�น 2 ตอน ได้แก่ (1) ผลการวิเคราะห์แนวโน้มคะแนนสอบ O-NET             

ของนักเรียนในช่วงป� 2560 - 2566 (2) ผลการวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ด้วยโมเดลการถดถอย

พหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ รายละเอียดมีดังนี้ 

1. ผลการวิเคราะห์แนวโน้มคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนในช่วงป� 2560 - 2566  

 ภาพ 1 แสดงแนวโน้มคะแนนสอบ O-NET รายวิชาคณิตศาสตร์ ในช่วงป� 2560 - 2566  พบว่า 

ภาพรวมแนวโน้มของคะแนน O-NET ของแต่ละโรงเรียน พิจารณาจากจุดตัดของค่าทำนายในการวิเคราะห์ 
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การถดถอยของคะแนน O-NET ในช่วงก่อนและหลังการระบาดของCOVID-19 มีความแตกต่างและลดลงตาม

ขนาดและพื้นที่ตั้งของโรงเรียน โดยหากพิจารณาตามขนาดของโรงเรียน พบว่า โรงเรียนขนาดใหญ่พิเศษ              

มีความแตกต่างของแนวโน้มการเปล่ียนแปลงของคะแนนช่วงก่อนและหลัง COVID-19 มากท่ีสุด รองลงมาเป�น

โรงเรียนขนาดใหญ่ โรงเรียนขนาดกลางและโรงเรียนขนาดเล็ก ตามลำดับ หากพิจารณาถึงพื้นท่ีต้ังของโรงเรียน

พบว่า โรงเรียนที่ตั้งอยู่ในเมืองมีความแตกต่างของแนวโน้มการเปลี่ยนแปลงของคะแนนช่วงก่อนและหลัง 

COVID-19 มากกว่าโรงเรียนที่ตั้งอยู ่นอกเมือง โดยหากพิจารณาทั้งขนาดและพื้นที่ตั้งของโรงเรียน พบว่า 

โรงเรียนขนาดใหญ่พิเศษและพื้นท่ีตั้งอยู่ในเมือง มีความแตกต่างของแนวโน้มการเปลี่ยนแปลงของคะแนน           

ช่วงก่อนและหลัง COVID-19 มากท่ีสุด โดยแสดงได้ดังภาพ 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 1 แนวโน้มคะแนน O-NET รายวิชาคณิตศาสตร์ในช่วงป� 2560 - 2566  

จำแนกตามขนาดโรงเรียน และพื้นท่ีต้ังของโรงเรียน 

 จากผลการวิเคราะห์ในภาพ 1 เมื่อพิจารณาในช่วงระยะเวลาท่ีทำการศึกษา คือ ตลอดช่วงป� 2560-

2566 และช่วงท่ีเป�นรอยต่อป� 2563 (ท่ีมีการสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19) พบว่า การเปล่ียนแปลง

ของคะแนนสอบ O-NET ของโรงเรียนแต่ละโรงเรียนมีแนวโน้มท่ีจะแตกต่างกัน ซึ่งบ่งช้ีโครงสร้างแบบพหุระดับ

ภายในชุดข้อมูลท่ีทำการศึกษา  

 ผู้วิจัยใช้ค่าสัมประสิทธิ ์สหสัมพันธ์ภายในกลุ่ม (intraclass correlation: ICC) ที่ประมาณได้จาก

โมเดลส่วนประกอบความแปรปรวน เพื่อยืนยันโครงสร้างของข้อมูลแบบพหุระดับดังกล่าว ภาพ 2 นำเสนอ 

การแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลังของสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ภายในกลุ่ม แสดงให้เห็นว่า พารามิเตอร์ ICC  

ปี 
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มีการแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลังท่ีมีช่วงความหนาแน่นสูงสุด 89% เท่ากับ [0.31, 0.35] และไม่มีสมาชิกใด

ในช่วงดังกล่าวที ่ซ้อนอยู่ภายในช่วง ROPE (region of practical equivalence) -0.1 ถึง 0.1 ซึ่งคิดเป�น              

ร้อยละ 0.00% ผลการวิเคราะห์นี้สนับสนุนโครงสร้างข้อมูลแบบสองระดับในชุดข้อมูล 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 2 การแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลังและผลการทดสอบนัยสำคัญของพารามิเตอร์สัมประสิทธิ์

สหสัมพันธ์ภายในกลุ่มของความแปรปรวนระดับโรงเรียนด้วยการใช้ช่วง 
 

2. ผลการวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ 

 จากผลการวิเคราะห์ด้วยสถิติบรรยายข้างต้นพบว่ามีแนวโน้มของการเกิดภาวะการสูญเสียทางการ

เรียนรู้ของนักเรียน นอกจากนี้ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ดังกล่าวยังมีแนวโน้มที่จะเกิดขึ้นแตกต่างกันไป

ตามขนาดและพื้นที่ตั้งของโรงเรียน โดยโรงเรียนขนาดใหญ่ที ่ตั้งอยู ่ในเมืองเป�นกลุ่มที่มีแนวโน้มจะมีภาวะ           

การสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนมากท่ีสุด อยา่งไรก็ตามผลการวิเคราะห์ดังกล่าวเป�นเพียงผลการวิเคราะห์

ในภาพรวม ซึ่งยังมีรายละเอียดไม่เพียงพอที่จะป้อนกลับให้แก่ผู้บริหารการศึกษาหรือผู้ที่เกี่ยวข้องในการ

วางแผนและดำเนินงานพัฒนาหรือสนับสนุนโรงเรียนที่เกิดป�ญหาได้อย่างแม่นยำ เงื่อนไขจำเป�นหนึ่งที่จะ

นำไปสู่การดำเนินการข้างต้นได้อย่างมีประสิทธิภาพคือการประมาณค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของ

นักเรียนเป�นรายโรงเรียนท่ีมีความถูกต้อง ผลการวิจัยส่วนนี้จึงจำแนกออกเป�นสามส่วนย่อย ส่วนแรกคือผลการ

ออกแบบวิธีการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์

แบบเบส์ ส่วนที่สองคือผลการวิเคราะห์แนวโน้มคะแนนสอบ O-NET ด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์

แบบเบส์ และส่วนท่ีสามคือผลการวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน รายละเอียดมีดังนี้ 

 2.1 ผลการออกแบบวิธีการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนด้วยโมเดลการ

ถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ 

 การพบความสัมพันธ์ระหว่างคะแนนสอบ O-NET กับป�ท่ีศึกษา และจุดตัดที่แบ่งช่วงเวลาระหว่าง

ก่อนการระบาด และภายหลังการระบาด รวมทั้งการพบโครงสร้างข้อมูลแบบพหุระดับจากผลการวิเคราะห์

สหสัมพันธ์ภายในกลุ่ม ทำให้ผู ้วิจัยออกแบบโมเดลสำหรับประมาณค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ที่มี

รายละเอียดดังนี้ กำหนดให้ 𝑀𝑀𝑀𝑀𝑀𝑀ℎ𝑖𝑖𝑖𝑖 แทนคะแนนสอบ O-NET รายวิชาคณิตศาสตร์ของโรงเรียนท่ี 𝑗𝑗 ในป�ท่ี 𝑖𝑖, 

𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑖𝑖𝑖𝑖 คือป� และ 𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝑖𝑖𝑖𝑖 คือตัวแปรดัมมี่ของช่วงเวลาภายหลงัการระบาดของCOVID-19 โดย 𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝑖𝑖𝑖𝑖= 1 

หมายถึงช่วงเวลาหลังการระบาด โมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ (BMPR) สามารถเขียนเป�น

สมการได้ดังนี้ 
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𝑀𝑀𝑀𝑀𝑀𝑀ℎ𝑖𝑖𝑖𝑖 =  𝛽𝛽0𝑗𝑗 + 𝛽𝛽1𝑗𝑗𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑖𝑖𝑖𝑖 + 𝛽𝛽2𝑗𝑗𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝑖𝑖𝑖𝑖 + 𝛽𝛽3𝑗𝑗𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝐶𝑖𝑖𝑖𝑖(𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦𝑦 − 2563) + 𝜀𝜀𝑖𝑖𝑖𝑖 
 เมื่อ 𝛽𝛽𝑗𝑗∗ = �𝛽𝛽0𝑗𝑗 ,𝛽𝛽1𝑗𝑗 ,𝛽𝛽2𝑗𝑗 ,𝛽𝛽3𝑗𝑗�

𝑡𝑡
∼ 𝑀𝑀𝑀𝑀𝑀𝑀(𝛾𝛾∗,Σ)โดยท่ี 𝛾𝛾∗ = (𝛾𝛾00,𝛾𝛾10, 𝛾𝛾20, 𝛾𝛾30)𝑡𝑡 เป�นเวกเตอร์ของ

อิทธ ิพลคงที ่ (fixed-effect parameters) ของโมเดล ส่วนเมทร ิกซ์ Σ = (𝜏𝜏𝑚𝑚𝑚𝑚)4×4  คือเมทร ิกซ ์ความ

แปรปรวนร่วมของอิทธิพลสุ่ม และ 𝑚𝑚,𝑛𝑛 = 0, 1, 2, 3 

 การประมาณค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของน ักเร ียนจะใช้ 𝛽𝛽2𝑗𝑗 จากโมเดลข้างต้น 

พารามิเตอร์ดังกล่าวมีความหมายเป�นความแตกต่างของค่าทำนายคะแนน O-NET รายวิชาคณิตศาสตร์ระหว่าง

ช่วงก่อนและหลังการระบาดของ COVID-19 ที่ได้จากสมการถดถอยแบบพีซไวซ์ ถ้า 𝛽𝛽2𝑗𝑗 < 0 จะแสดงถึง

ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนในแต่ละโรงเรียน การวิเคราะห์การแจกแจงความน่าจะเป�น

ภายหลังของพารามิเตอร์ 𝛽𝛽2𝑗𝑗 จะทำให้ได้สารสนเทศที่บอกระดับรวมทั้งนัยสำคัญของภาวะการสูญเสียทางการ

เรียนรู้ดังกล่าว  

 2.2 ผลการวิเคราะห์แนวโน้มคะแนนสอบ O-NET ด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ 

 การวิเคราะห์ส่วนนี้แสดงผลการวิเคราะห์แนวโน้มคะแนนสอบ O-NET รายวิชาคณิตศาสตร์ช่วงป� 

2560 - 2566 ด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ ผู้วิจัยดำเนินการประมาณค่าพารามิเตอร์              

ในโมเดลดังกล่าวด้วยวิธีการแบบเบส์ โดยกำหนดการแจกแจงความน่าจะเป�นก่อนหน้าให้กับพารามิเตอร์ทุกตัว

ภายในโมเดลเป�นการแจกแจงความน่าจะเป�นก่อนหน้าแบบไม่ให้สารสนเทศ (non-informative priors)              

โดยพารามิเตอร์อิทธิพลคงท่ีกำหนดให้เป�นการแจกแจงแบบสม่ำเสมอ (uniform distribution) บนจำนวนจริง 

ส่วนพารามิเตอร์อิทธิพลสุ่มส่วนของค่าความแปรปรวนกำหนดให้เป�นการแจกแจงแบบทีท่ีมีการจำกัดขอบเขต 

(truncated t distribution) ให้มีขอบเขตล่างเป�น 0 มีองศาความเป�นอิสระเท่ากับ 3 และมีค่าเฉลี่ยเท่ากับ 0 

และส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐานเท่ากับ 20 และส่วนพารามิเตอร์ความแปรปรวนร่วมกำหนดให้เป�นการแจกแจง

แบบ  Lewandowski-Kurowicka-Joe (LKJ) distribution ท ี ่ม ีพาราม ิ เตอร ์ของการแจกแจง   𝜂𝜂 = 1             

การประมาณค่าพารามิเตอร์ด้วยอัลกอริทึม Hamitonian Monte Carlo ผู้วิจัยกำหนดจำนวนรอบของการทวนซ้ำ 

(iteration) เท่ากับ 5,000 รอบ ประมวลผลทั ้งหมด 3 ลูกโซ่ (chain) กำหนดจำนวนรอบที ่ใช้ปรับแต่ง 

hyperparameter ของการสุ่มตัวอย่างเท่ากับ 1,000 รอบ และมีการกรองตัวอย่างสุ ่ม (thin) เพื ่อป้องกัน

ป�ญหาอัตสหสัมพันธ์ระหว่างตัวอย่างของลูกโซ่ไว้จำนวน 5 ค่า การกำหนดดังกล่าวทำให้เหลือตัวอย่างสุ่มท่ีจะ

ใช้ในการวิเคราะห์ท้ังหมดจำนวน 2,400 ตัวอย่าง ผลการประมาณค่าพารามิเตอร์แสดงในภาพ 3 และตาราง 1 

 เมื่อพิจารณาผลการวิเคราะห์แผนภาพร่องรอย (trace plot) ในภาพ 3 พบว่า ตัวอย่างลูกโซ่มาร์ 

คอฟของพารามิเตอร์ทุกตัวมีแนวโน้มที่จะมีการแจกแจงคงที่ซึ่งแสดงถึงการลู่เข้าสู่การแจกแจงสถานะคงตัว 

(stationary distribution) และเมื่อพิจารณาค่าสถิติ Potential Scale Reduction Factor (PSRF) ในตาราง 

1 ประกอบพบว่าอัตราส่วนความแปรปรวนของลูกโซ่มาร์คอฟระหว่างลูกโซ่ต่อความแปรปรวนภายในลูกโซ่มีค่า

อยู่ในช่วง 1.00 - 1.01 ผลการวิเคราะห์ทั ้งหมดนี้แสดงให้เห็นว่าพารามิเตอร์สำคัญทั้ง 9 ตัวของโมเดลมี

แนวโน้มลู่เข้าสู่การแจกแจงสถานะคงที่ (stationary distribution) นอกจากนี้เมื่อพิจารณาค่าประสิทธิภาพ

ของตัวอย่างสุ่ม (ESS) ในตารางท่ี 1 พบว่าพารามิเตอร์ในโมเดลมีค่า ESS อยู่ในช่วง 1,876 – 2,316 ค่า ซึ่งคิด

เป�น 78.16% - 96.50% ของจำนวนตัวอย่างสุ่มทั้งหมดที่จะใช้ในการวิเคราะห์ ซึ่งแสดงถึงประสิทธิภาพของ

ตัวอย่างสุ่มในด้านความเป�นตัวแทนการแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลัง 



89 
 

ป�ท่ี 30 ฉบับท่ี 2: กรกฎาคม - ธันวาคม 2567 

Vol. 30 No. 2: July - December 2024 

 
ภาพ 3 แผนภาพร่องรอย (trace plot) ของพารามิเตอร์อิทธิพลคงท่ีและพารามิเตอร์อิทธิพลสุ่มในโมเดล BMPR 

 

 ผลการวิเคราะห์ส่วนที ่เหลือในตาราง 1 แสดงแนวโน้มของคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียน               

ในโรงเรียน รายวิชาคณิตศาสตร์ โดยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ มีประสิทธิภาพในการอธิบาย

ความผันแปรในคะแนนสอบ O-NET ช่วงป� 2560 – 2566 คิดเป�นร้อยละ 61.67 

 ผลการวิเคราะห์ส่วนอิทธิพลคงท่ีของโมเดลมีรายละเอียดดังนี้  

 (1) อิทธิพลคงที่ของการระบาดของ COVID-19 ในช่วงป� 2563 (𝛾𝛾20) พบว่ามีค่าประมาณเท่ากับ  

-1.06 คะแนน (SE = 0.29) และมีช่วงความหนาแน่นสูงสุด 89% เท่ากับ [-1.61,-0.48] (% inside ROPE = 

0.00%) กล่าวคือ การระบาดของ COVID-19 มีผลกระทบทางลบต่อคะแนนสอบO-NET ของนักเรียนใน

โรงเรียนอย่างมีนัยสำคัญ ผลการวิเคราะห์นี้แสดงให้เห็นถึงภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนท่ี

เกิดข้ึนจากสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19 

 (2) ในช่วงป� 2560 - 2563 เมื่อพิจารณาพารามิเตอร์ 𝛾𝛾10 พบว่ามีค่าประมาณเท่ากับ -1.91 คะแนน 

(SE = 0.11) และมีช่วงความหนาแน่นสูงสุด 89% เท่ากับ [-2.14,-1.70] แสดงว่าก่อนการระบาดของ COVID-

19 ค่าเฉลี่ยคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนในโรงเรียนมีแนวโน้มลดลงอย่างมีนัยสำคัญ อย่างไรก็ตามเมื่อ

พิจารณาแนวโน้มคะแนนสอบ O-NET ในช่วงป� 2564 - 2566 จากพารามิเตอร์ 𝛾𝛾10 + 𝛾𝛾30ซึ่งเป�นช่วง

ภายหลังการเกิดระบาดของ COVID-19 พบว่ามีค่าประมาณเท่ากับ -0.77 ภาพ 4 (ซ้าย) แสดงผลการวิเคราะห์

การแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลังของพารามิเตอร์𝛾𝛾10 +  𝛾𝛾30 เพิ ่มเติม จากภาพจะเห็นว่าช่วงความ

หนาแน่นสูงสุด 89% ของพารามิเตอร์ดังกล่าวมีค่าเท่ากับ [-0.88, -0.65] (% inside ROPE = 0.00%)             

แสดงให้เห็นว่าถึงแม้จะมีแนวโน้มการฟ��นตัวในการเรียนรู้ของนักเรียนในโรงเรียนบางส่วน แต่แนวโน้มโดยเฉล่ีย

การเปล่ียนแปลงของคะแนนสอบในช่วงป�ดังกล่าวยังเป�นทิศทางลบอย่างมีนัยสำคัญทางสถิติ 
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 ผลการวิเคราะห์ส่วนอิทธิพลสุ่มท่ีสำคัญของโมเดลมีรายละเอียดดังนี้ 

 (1) เมื่อพิจารณาอิทธิพลสุ่มของการระบาดของ COVID-19 พบว่ามีความแปรปรวนเท่ากับ 𝜏𝜏22 = 

8.70 (SE = 0.10) และมีช่วงความหนาแน่นสูงสุด 89% เท่ากับ [5.95,11.90] (% inside ROPE = 0.00%) ซึ่ง

แสดงให้เห็นถึงความแตกต่างอย่างมีนัยสำคัญของภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนในโรงเรียนต่าง ๆ 

ซึ่งสะท้อนถึงการตอบสนองท่ีแตกต่างกันของแต่ละโรงเรียนต่อสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19 

 (2) เมื่อพิจารณาอิทธิพลสุ่มของแนวโน้มคะแนนสอบ O-NET ในช่วงป� 2560 - 2563 พบว่า มีความ

แปรปรวนเท่ากับ 𝜏𝜏11 = 0.76 (SE = 0.03) โดยมีช่วงความหนาแน่นสูงสุด 89% เท่ากับ [0.32,1.46] (% 

inside ROPE = 0.00%) และเมื่อพิจารณาอิทธิพลสุ่มของแนวโน้มคะแนนสอบ O-NET ในช่วงป� 2564 - 2566 

ในภาพ 4 (ขวา) พบว่า มีความแปรปรวนเท่ากับ 𝜏𝜏11 + 𝜏𝜏33 + 2𝜏𝜏13 = 0.76(SE = 0.01) และมีช่วงความ

หนาแน่นสูงสุดเท่ากับ [0.48,1.01] (% inside ROPE = 0.00%) ผลการวิเคราะห์นี้บ่งชี ้ว่าในช่วงก่อนและ

ภายหลังการระบาดของ COVID-19 แนวโน้มการเปลี่ยนแปลงของคะแนนสอบ O-NET ในแต่ละโรงเรียน            

มีความแตกต่างกันอย่างมีนัยสำคัญ  

ตาราง 1 แสดงผลการวิเคราะห์โมเดล BMPR   

                              Posterior Mean SE 89% HDI PSRF ESS 

Fix Effects      

Constant (𝛾𝛾00) 40.36 0.29 [39.78, 40.93] 1.00 2,165 

Year (𝛾𝛾10) -1.91 0.11 [-2.14,-1.70] 1.00 2,234 

Covid (𝛾𝛾20) -1.06 0.29 [-1.61,-0.48] 1.00 2,316 

Covid x (Year - 2563) (𝛾𝛾30) 1.14 0.13 [0.88,1.38] 1.00 2,254 

Random Effects      

Constant (𝜏𝜏00)  56.40 0.08 [47.89,65.12] 1.00 2,216 

Year (𝜏𝜏11)  0.76 0.03 [0.32, 1.46] 1.01 1,746 

Covid (𝜏𝜏22)  8.70 0.10 [5.95,11.90] 1.00 2,154 

Covid x (Year - 2563) (𝜏𝜏33) 0.24 0.05 [0.02, 0.77] 1.00 1,876 

Level-1 error (𝜎𝜎2 ) 41.73 0.01 [40.45,42.90] 1.00 2,224 

Total post-warmup draws = 2400, R2 = 61.67% (SE = 1.14%)                       

 
 

ภาพ 4 การแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลังและผลการทดสอบนัยสำคัญ 

ของอิทธิพลคงท่ีของป�ในช่วงป� 2564 – 2566 
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2.3 ผลการวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน 

 จากผลการวิเคราะห์คะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนในโรงเรียนด้วยโมเดล BMPR ท่ีพบว่าอิทธิพล

สุ่มของการระบาดของ COVID-19 มีนัยสำคัญ ผู ้วิจัยจึงดำเนินการประมาณการแจกแจงความน่าจะเป�น

ภายหลังของพารามิเตอร์สัมประสิทธิ์การถดถอยของการระบาด (𝛽𝛽2𝑗𝑗) ในแต่ละโรงเรียน ซึ่งเป�นพารามิเตอร์           

ที่สะท้อนผลกระทบของการระบาดของ COVID-19 ที่มีต่อคะแนนสอบ O-NET รายโรงเรียน พารามิเตอร์

ดังกล่าวมีจำนวนเท่ากับ 1,707 ตัวซึ่งเท่ากับจำนวนโรงเรียนในชุดข้อมูลท่ีทำการวิเคราะห์ โดยพบว่ามีโรงเรียน

ที่ค่า 𝛽𝛽2𝑗𝑗 อยู่นอกช่วง ROPE ทั้งสิ ้น 1,650 โรงเรียน (ร้อยละ 96.66) แสดงว่า พารามิเตอร์สัมประสิทธิ์          

การถดถอยของการระบาดในแต่ละโรงเรียนในกลุ่มดังกล่าวเป�นพารามิเตอร์ที่มีนัยสำคัญทางสถิติ จากภาพ 6 

เมื่อคำนวณค่าเฉลี่ยภายหลังของพารามิเตอร์ 𝛽𝛽2𝑗𝑗 ของแต่ละโรงเรียนพบว่า มีค่าอยู่ในช่วง -12.78 ถึง 4.60 

คะแนน มีค่าเฉล่ียรวมเท่ากับ -1.05 คะแนน (SD = 2.58) และมีมัธยฐานเท่ากับ -0.79 คะแนน  

ผลการวิเคราะห์ข้างต้นบ่งชี ้ว่าสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19 ส่งผลกระทบเชิงลบต่อ

คะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนในแต่ละโรงเรียน กล่าวคือคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนในโรงเรียน          

มีแนวโน้มลดต่ำลงในป�ที่มีการระบาด อย่างไรกต็ามหากพิจารณาผลการวิเคราะห์อิทธิพลคงที่และอทิธิพลสุ่ม

ของป�จจัยป� 2560 - 2563 ในตาราง 1 ประกอบ พบว่า พารามิเตอร์ดังกล่าวมีแนวโน้มเป�นค่าลบในโรงเรียน

ส่วนใหญ่ นั ่นหมายความว่าก่อนการระบาดคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนมีแนวโน้มที่จะลดลงอยู่แล้ว            

โดยไม่ได้สัมพันธ์กับสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19 แนวโน้มดังกล่าวจึงเป�นป�จจัยแทรกซ้อนท่ีส่งผลให้

การประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ด้วยพารามิเตอร์ 𝛽𝛽2𝑗𝑗 มีแนวโน้มจะให้ค่าประมาณที่ต่ำกว่าปกติ 

หรือมีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ท่ีสูงมากเกินจริง  

 จากข้อสังเกตข้างต้นผู้วิจัยจึงออกแบบการประมาณค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ด้วยการ

ปรับแต่งค่าพารามิเตอร์ 𝛽𝛽2𝑗𝑗 ให้ตัดส่วนที่เป�นแนวโน้มการลดลงโดยปกติของคะแนนสอบ O-NET ก่อนการ

ระบาดออกจากค่าพารามิเตอร์ดังกล่าว การปรับแต่งค่าพารามิเตอร์ 𝛽𝛽2𝑗𝑗 เพื่อสร้างคะแนนภาวะการสูญเสีย

ทางการเรียนรู้ของนักเรียนมีรายละเอียดดังนี้ กำหนดให้ 𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑠𝑠𝑗𝑗 แทนคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้

ของนักเรียนในโรงเรียนท่ี 𝑗𝑗 การคำนวณค่า 𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑠𝑠𝑗𝑗 ดังกล่าวสามารถดำเนินการได้ดังนี ้

กรณีท่ี 1:  𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑠𝑠𝑗𝑗 =  𝛽𝛽2𝑗𝑗 −  𝛽𝛽1𝑗𝑗  เมื่อ 𝛽𝛽2𝑗𝑗,𝛽𝛽1𝑗𝑗 ≤ 0 

กรณีท่ี 2: 𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑠𝑠𝑗𝑗 =  𝛽𝛽2𝑗𝑗 เมื่อ (𝛽𝛽2𝑗𝑗 ≤ 0  และ  𝛽𝛽1𝑗𝑗 > 0) หรือ 𝛽𝛽2𝑗𝑗 > 0 

คะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ที่คำนวณจากวิธีการนี้จะถูกปรับให้มีความสอดคล้องกับ

สภาพจริงและมีความถูกต้องมากยิ่งขึ้น ภาพ 5 (ล่าง) แสดงการแจกแจงของคะแนนภาวะการสูญเสียทางการ

เรียนรูท้ี่คำนวณจากวิธีการข้างต้น จะเห็นว่าวิธีการปรับแต่งดังกล่าวทำให้ได้คะแนนภาวะการสูญเสียทางการ

เรียนรู้ท่ีมีแนวโน้มสูงมากข้ึน โดยมีค่าเฉล่ียเท่ากับ 0.87 คะแนน (SD = 2.74) เมื่อพิจารณาเฉพาะกลุ่มโรงเรียน

ท่ีมีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ (𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑠𝑠𝑗𝑗) พบว่ามีค่าเฉล่ียเท่ากับ -2.28 คะแนน (SD = 2.11) และโรงเรียน

ท่ีเกิดภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้มากท่ีสุดมีคะแนนเท่ากับ -12.78 คะแนน 
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ภาพ 5 การแจกแจงของสัมประสิทธิ์การถดถอยของการระบาด (𝛽𝛽2𝑗𝑗) และคะแนนภาวะการสูญเสีย

ทางการเรยีนรู้ของนักเรยีน (𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑠𝑠𝑗𝑗) 
 

สำหรับการทดสอบนัยสำคัญของคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน ผู้วิจัยใช้วิธีการ

ทดสอบ ROPE โดยใช้ช่วงความหนาแน่นสูงสุดร้อยละ 89 ผลการทดสอบพบว่าจากโรงเรียนทั้งหมด 1,707 

แห่ง มีจำนวน 346 แห่ง (ร้อยละ 25.42) ที่มีช่วงความหนาแน่นสูงสุด 89% อยู่นอกช่วง ROPE กล่าวคือ

โรงเรียนดังกล่าวเป�นโรงเรียนที่มีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้อย่างมีนัยสำคัญ เมื่อจำแนกผลการทดสอบ

นัยสำคัญดังกล่าวตามขนาดและพื้นท่ีต้ังของโรงเรียนในภาพ 6 พบว่า โรงเรียนขนาดใหญ่พิเศษและขนาดใหญ่

ท่ีต้ังอยู่ในเมือง มีแนวโน้มจะเป�นโรงเรียนท่ีมีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้อย่างมีนัยสำคัญมากท่ีสุด  
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 6 ร้อยละของโรงเรียนจำแนกตามนัยสำคัญของภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน 

 ขนาดโรงเรียน และพื้นท่ีต้ังของโรงเรียน 

(𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑠𝑠𝑗𝑗) 
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ภาพ 7 แสดงการเปรียบเทียบคะแนนภาวะการสูญเสียการเรียนของนักเรียนในแต่ละโรงเรียนจำแนก

ตามขนาดโรงเรียนและพื้นที่ตั้งของโรงเรียน ผลการวิเคราะห์พบว่า โรงเรียนขนาดใหญ่พิเศษที่ตั้งอยู่ในเมือง         

ท่ีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้มีนัยสำคัญ เป�นกลุ่มท่ีมีคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้อยู่ในระดับสูง

มากท่ีสุด โดยคะแนนเฉล่ียเท่ากับ -6.26 คะแนน (SD = 3.41) ส่วนโรงเรียนท่ีเหลือมีภาวะการสูญเสียทางการ

เรียนรู้มีนัยสำคัญ พบว่ามีคะแนนเฉลี่ยภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้อยู ่ในช่วง -1.69 ถึง -3.49 คะแนน 

ตามลำดับ อย่างไรก็ตามหากพิจารณาจำนวนโรงเรียนที่มีภาวการณ์สูญเสียทางการเรียนรู ้อย่างมีนัยสำคัญ           

มากท่ีสุดในแต่ละกลุ่ม พบว่าโรงเรียนขนาดเล็กท่ีต้ังอยู่นอกเมือง มีจำนวนโรงเรียนท่ีมีภาวะการสูญเสียทางการ

เรียนรู้มากที่สุด โดยมีค่าเฉลี่ยคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ เท่ากับ -3.18 คะแนน (SD = 1.90)           

โดยโรงเรียนในกลุ่มดังกล่าวมีโรงเรียนท่ีมีคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้มากท่ีสุดอยู่ท่ี -12.78  คะแนน 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
 

ภาพ 7 แผนภาพกล่องเปรียบเทียบคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนจำแนกตาม

พื้นท่ีต้ังและขนาดโรงเรียน 

 

อภิปรายผล 

 จากการวิจัยครั้งนี้ผู้วิจัยจะอภิปรายผลการวิจัย 2 ประเด็นดังนี ้

         1. การออกแบบวิธีการประมาณภาวการณ์สูญเสียทางการเรียนรู ้ของนักเรียนด้วยโมเดล            

การถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ 

         ท่ีผ่านมาการประมาณค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนท่ีมักใช้กันในประเทศไทยและ

ต่างประเทศอาจจำแนกเป�น 2 ลักษณะ ลักษณะแรกคือการประมาณด้วยข้อมูลที่ได้จากการสำรวจภาวะการ
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สูญเสียทางการเรียนรู้ตามการรับรู ้ของนักเรียน (Suwathanapakorn et al., 2022) ผลการวิจัยในกลุ่มนี้         

มีข้อสังเกตคือภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ที่วัดได้เป�นข้อมูลที่ได้ตามการรับรู้ของนักเรียน ข้อมูลดังกล่าว

อาจไม่ใช่ข้อเท็จจริง และมีโอกาสที่ค่าสังเกตที่ได้จะความคลาดเคลื่อนจากการวัดสูง ผลการประมาณค่า

ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนจึงอาจมีความลำเอียง และขาดความคงเส้นคงวา นอกจากนี้สเกล

คะแนนของภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ที่วัดจากมาตรประมาณค่าได้ยังแปลความหมายให้เชื่อมโยงกับ

สภาพจริงของนักเรียนได้ยากซึ่งเป�นข้อจำกัดของวิธีดำเนินการวิจัยในลักษณะนี้ ลักษณะท่ีสองคือการประมาณ

ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนอิงจากข้อมูลท่ีเป�นข้อเท็จจริง เช่น ผลการเรียนรู้ หรือคะแนนสอบ

ของนักเรียน ด้วยความหมายของภาวะการสูญเสียท่ีเป�นความแตกต่างหรือการลดลงของผลการเรียนรู้เมื่อเกิด

สถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19 งานวิจัยลักษณะนี้จึงมักประมาณภาวะการสูญเสียด้วยการหาผลต่าง

ของผลการเรียนรู ้ระหว่างก่อนการระบาดและเมื ่อเกิดการระบาด (Hanushek & Woessmann, 2020; 

Johnson et al., 2021; Toker, 2022) หรือใช้สัมประสิทธิ ์ความชันที่แสดงอัตราการเปลี่ยนแปลงของผล         

การเรียนรู้เม่ือเกิดการระบาดในการวิเคราะห์การถดถอย (Gambi & Witte, 2021; Moscoviz & Evans, 2022) 

วิธีการดังกล่าวถึงแม้จะมีจุดเด่นในด้านการใช้ข้อมูลผลการเรียนรู้ของนักเรียนท่ีเป�นข้อเท็จจริง และได้คะแนน

การสูญเสียการเรียนรู้ที่สามารถเทียบกับผลการเรียนรู้ตามสภาพจริงของนักเรียนได้ แต่การประมาณด้วย

วิธีการดังกล่าวยังไม่ได้ขจัดผลหรือส่วนประกอบของป�จจัยแทรกซ้อนอันได้แก่ แนวโน้มการเปล่ียนแปลงของผล

การเรียนรู้ของนักเรียนโดยปกติออกไปจากค่าประมาณ ค่าประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ท่ีได้จึงยังมี

โอกาสท่ีจะมีความลำเอียงและคลาดเคล่ือนไปจากความเป�นจริง ซึ่งข้ึนอยู่กับบริบทหรือธรรมชาติของนักเรียน

ในแต่ละโรงเรียน  

 งานวิจัยนี้ใช้คะแนนสอบ O-NET ระดับโรงเรียนแทนผลการเรียนของนักเรียนในแต่ละโรงเรียน           

จากผลการสำรวจข้อมูลเบื้องต้นพบว่า แนวโน้มการเปลี่ยนแปลงของคะแนนสอบ O-NET มีแนวโน้มลดลง

อย่างต่อเนื่องในช่วงป�ก่อนท่ีจะเกิดการระบาด ดังนั้นหากไม่ได้มีการควบคุมป�จจัยดังกล่าว มีโอกาสสูงท่ีผลการ

ประมาณค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ที ่ได้จะมีค่าสูงเกินจริง จากสภาพดังกล่าวผู ้ว ิจัยจึงจำลอง           

การเปลี่ยนแปลงของคะแนนสอบ O-NET ด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ ผลการสร้างโมเดล

ดังกล่าวพบว่าโมเดลมีความสอดคล้องกับข้อมูลคะแนนสอบ O-NET ในช่วงป�ที ่ทำการศึกษาอยู่ในระดับ

ค่อนข้างสูง บ่งชี ้ว่าผลการประมาณค่าพารามิเตอร์ของโมเดลมีความน่าเชื ่อถือ และมีแนวโน้มที่จะให้

ค่าประมาณพารามิเตอร์ที่สามารถใช้สะท้อนสภาพจริงของผลการเรียนรู้ของนักเรียนได้ ผู้วิจัยออกแบบการ

ประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้โดยใช้พารามิเตอร์สำคัญจากโมเดล ได้แก่ สัมประสิทธิ์ความชันแบบสุ่ม

ท่ีแสดงการเปล่ียนแปลงของคะแนนสอบ O-NET เมื่อเกิดการระบาดของ COVID-19 เป�นปริมาณท่ีแสดงขนาด

ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของน ักเรียน และใช้พารามิเตอร ์สัมประสิทธ ิ ์ความชันของแนวโน้ม              

การเปลี่ยนแปลงของคะแนนสอบ O-NET ในช่วงป�ก่อนการระบาด เป�นพารามิเตอร์สำหรับขจัดส่วนป�จจัย

แทรกซ้อนหรือแนวโน้มการเปล่ียนแปลงโดยปกติออกจากคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรูข้องนักเรียน 

ผลการประมาณที่ได้พบว่า สเกลคะแนนการสูญเสียการเรียนรู้ของนักเรียนที่ได้มีแนวโน้มจะให้ค่าภาวะการ

สูญเสียทางการเรียนรู้ที่มีขนาดลดลงในโรงเรียนที่การเปลี่ยนแปลงของคะแนนสอบ O-NET ก่อนการระบาด            
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มีค่าเป�นลบ นอกจากนี้การวิจัยนี้เลือกใช้การประมาณค่าพารามิเตอร์แบบเบส์เพื่อประมาณค่าพารามิเตอร์

สำคัญท่ีใช้ในการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน ทำให้มีจุดเด่นคือผู้วิจัยสามารถอนุมาน

ค่าภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียนในแต่ละโรงเรียนผ่านการแจกแจงความน่าจะเป�นภายหลัง ซึ่งไม่

สามารถทำได้ด้วยวิธ ีการประมาณค่าแบบอื่น ผลการวิจัยนี้จึงยังสามารถแสดงผลการทดสอบนัยสำคัญ            

ของภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน ซึ่งช่วยให้การสรุปสภาพการสูญเสียการเรียนรู้ของนักเรียน           

ในแต่ละโรงเรียนสามารถทำได้อย่างรัดกุมมากยิ ่งขึ ้น โดยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์             

มีประสิทธิภาพในการอธิบายความผันแปรในคะแนนสอบ O-NET ช่วงป� 2560 – 2566 คิดเป�นร้อยละ 61.67 

ซึ่งแสดงให้เห็นว่าโมเดลการวิเคราะห์สามารถทำนายผลคะแนนสอบ O-NET ได้เป�นอย่างดี 

         2. การวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน 

         ผลการวิเคราะห์แนวโน้มคะแนนสอบ O-NET รายวิชาคณิตศาสตร์ช่วงป� 2560 - 2566 ด้วยโมเดล

การถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ แสดงว่า การระบาดของ COVID-19 มีผลกระทบทางลบต่อคะแนนสอบ

O-NET ของนักเรียนในโรงเรียนอย่างมีนัยสำคัญ ซึ่งสอดคล้องกับ Suwathanapakorn et al. (2022) ท่ีพบว่า 

การระบาดของ COVID-19 ส่งผลกระทบต่อผลสัมฤทธิ์ทางการเรียนของนักเรียน  และเมื่อพิจารณาถึงช่วงก่อน

การระบาดของ COVID-19 ค่าเฉลี่ยคะแนนสอบ O-NET ของนักเรียนในโรงเรียนมีแนวโน้มลดลงอย่างมี

นัยสำคัญ แม้ว่าในช่วงหลังการระบาดจะมีแนวโน้มการฟ��นตัวในการเรียนรู้ของนักเรียนในโรงเรียนบางส่วน           

แต่แนวโน้มโดยเฉล่ียการเปล่ียนแปลงของคะแนนสอบในช่วงป�ดังกล่าวยังเป�นทิศทางลบอย่างมีนัยสำคัญทางสถิติ  

         ผลการวิเคราะห์ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน จากโรงเรียนทั้งหมด 1,707 แห่ง                

มีจำนวน 346 แห่ง (ร้อยละ 25.42) ที่มีช่วงความหนาแน่นสูงสุด 89% อยู่นอกช่วง ROPE กล่าวคือโรงเรียน

ดังกล่าวเป�นโรงเรียนที่มภีาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้อย่างมีนัยสำคัญ โดยพบว่า โรงเรียนขนาดใหญ่พิเศษ 

ท่ีต้ังอยู่ในเมืองท่ีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้มีนัยสำคัญ เป�นกลุ่มท่ีมีคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียน

รู้อยู่ในระดับสูงมากที่สุด โดยคะแนนเฉลี่ยเท่ากับ -6.26 คะแนน (SD = 3.41) ส่วนโรงเรียนที่เหลือมีภาวะ           

การสูญเสียทางการเรียนรูม้ีนัยสำคัญ มีคะแนนเฉล่ียภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้อยู่ในช่วง -1.69 ถึง -3.49 

คะแนน ตามลำดับ โรงเรียนขนาดเล็กที่ตั้งอยู่นอกเมือง มีจำนวนโรงเรียนที่มีภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้

มากที ่สุด โดยมีค่าเฉลี ่ยคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเร ียนรู้ เท่ากับ -3.18 คะแนน (SD = 1.90)                 

โดยโรงเรียนในกลุ่มดังกล่าวมีคะแนนภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้มากที่สุดอยู่ที่ -12.78  แสดงให้เห็นว่า

ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ จะเกิดกับโรงเรียนขนาดเล็กมากกว่าโรงเรียนแบบอื่นๆ ซึ ่งแตกต่างจาก

การศึกษาของ Suwathanapakorn et al. (2022) ได้เปรียบเทียบภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน

จำแนกตามสังกัดและขนาดของโรงเรียนโดยพบว่า แตกต่างกันอย่างไม่นัยสำคัญทางสถิติ ดังนั้นการวิเคราะห์

ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ด้วยโมเดลการถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ ได้ให้สารสนเทศแสดงให้เห็นว่า

โรงเรียนทุกโรงเรียนไม่ได้เกิดข้ึนอย่างเท่าเทียมกัน แต่กลับพบว่าเกิดข้ึนอย่างแตกต่างกันตามขนาดและพื้นท่ีต้ัง

ของโรงเรียน และเกิดภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้อย่างมีนัยสำคัญบางโรงเรียนเท่านั้น ซึ่งสอดคล้องกับ 

Dorn et al. (2021) ที่กล่าวว่า ภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้จะเกิดแบบไม่สมดุล โดยโรงเรียนที่ไม่มี             

ความพร้อมทางการเรียนมีโอกาสเกิดภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ได้มากกว่าโรงเรียนปกติ 
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 ข้อเสนอแนะ 

 การวิจัยในครั้งนี้ผู้วิจัยแบ่งข้อเสนอแนะในการวิจัยเป�น 2 ประเด็นดังนี ้

 1. ข้อเสนอแนะในการนำผลวิจัยไปใช้ 

    1.1 จากผลการวิจัยที่นำเสนอวิธ ีการประมาณภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู ้ของนักเร ียน                 

ด้วยการวิเคราะห์ถดถอยพหุระดับพีซไวซ์แบบเบส์ ท่ีผู้วิจัยพัฒนาข้ึนจึงเสนอให้นำวิธีการดังกล่าวไปใช้วิเคราะห์

ข้อมูลที่มีบริบทใกล้เคียงกับการวิเคราะห์ดังกล่าว เพื่อให้ไปสารสนเทศเชิงลึกและแสดงถึงการเปลี่ยนแปลง    

ของข้อมูลจากเหตุการณ์ใดเหตุการณ์หนึ่งได้ 

    1.2 จากผลการวิจัยที ่พบว่าการระบาดของ COVID-19 มีผลกระทบทางลบต่อคะแนนสอบ            

O-NET ของนักเรียนในโรงเรียนอย่างมีนัยสำคัญ แสดงให้เห็นถึงภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ของนักเรียน           

ท่ีเกิดขึ้นจากสถานการณ์แพร่ระบาดของ COVID-19 ซึ่งขนาดและพื้นที่ตั้งของโรงเรียนที่แตกต่างกันส่งผลให้

เกิดภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้ที่แตกต่างกัน โดยในโรงเรียนขนาดใหญ่พิเศษที่ตั้งอยู่ในเมืองมีค่าเฉล่ีย          

ของการเกิดภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู ้อย่างมีนัยสำคัญมากที่สุด ในขณะที่โรงเรียนขนาดเล็กที่ตั ้งอยู่           

นอกเมืองมีจำนวนโรงเรียนที่เกิดภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู้มากที่สุด จึงเสนอให้ผู้บริหารควรคำนึงถึง

ขนาดและพื ้นที ่ตั ้งของโรงเร ียนในการวางแผนป้องกันภาวะการสูญเสียทางการเรียนรู ้ที ่อาจเก ิดข้ึน                

ในสถานการณ์ที ่ใกล้เคียงกับการแพร่ระบาดของ COVID-19 เพื ่อลดการเกิดผลกระทบต่อผลสัมฤทธิ์ของ

นักเรียนให้น้อยท่ีสุด 

 2. ข้อเสนอแนะในการวิจัยคร้ังต่อไป 

   จากผลการวิจัยพบแนวโน้มโดยเฉล่ียการเปล่ียนแปลงของคะแนนสอบในช่วงป�ดังกล่าวยังเป�นทิศทาง

ลบอย่างมีนัยสำคัญทางสถิติ แต่โรงเรียนบางส่วนมีแนวโน้มการฟ��นตัวในการเรียนรู ้ของนักเรียนป�จจุบัน  

จึงเสนอประเด็นที่น่าสนใจในการศึกษาคือการประมาณค่าและศึกษาป�จจัยที่เกี่ยวข้องกับภาวะการฟ� �นตัว

ทางการเรียนรู้ เพื่อใช้เป�นสารสนเทศท่ีเป�นแนวทางในการพัฒนาโรงเรียนให้มีแนวโน้มท่ีดีข้ึน  
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