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บทคััดย่อ
	 การวิิจััยนี้้�มีีวัตถุประสงค์์เพ่ื่�อ 1) ระบุุรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษา และ 

2) เปรีียบเทีียบประสิิทธิภาพของอััลกอริิทึึมการจำำ�แนกประเภทเพ่ื่�อการระบุุรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียน

รู้้�ของนัักศึึกษาด้้วยชุุดข้อมููลขนาดเล็็ก โดยใช้้ข้้อมููลการลงทะเบีียนเรีียน ของนัักศึึกษาสาขาวิิทยาการคอมพิวเตอร์์

จำำ�นวนทั้้�งสิ้้�น 1,302 คน ในช่่วงปีีการศึึกษา 2550 ถึึง 2562 จำำ�นวน 26,804 รายการ ทำำ�การคััดเลืือกข้้อมููล และ

นอมััลไลซ์ชุุดข้อมููลด้วยเทคนิิค MinMaxScaler ใช้้ Heat map ในการแสดงผลการจััดกลุ่่�มตามลำำ�ดัับชั้้�นเพ่ื่�อแสดง

ความสัมพันธ์์ระหว่่างตััวแปร และประเมิินประสิิทธิภาพของอััลกอริิทึึม โดยใช้้เทคนิิค LOOCV 

	ผล การวิิจััยพบว่่า

	 1.	รายวิิชา 9021103 การรู้้�สารสนเทศและการเรีียนรู้้� และรายวิิชา 9022102 ภาษาอัังกฤษเพ่ื่�อการเรีียน

รู้้�ข้อมููลข่าวสาร เป็็นรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษาสููงท่ี่�สุุด 

	 2.	พบว่่า LDA เป็็นอััลกอริิทึึมท่ี่�มีีประสิิทธิภาพสูงท่ี่�สุุดในการจำำ�แนกประเภทเพ่ื่�อการระบุุรายวิิชาศึึกษา

ทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษาด้้วยชุุดข้อมููลขนาดเล็็ก

คำำ�สำำ�คัญ: อััลกอริิทึึมการจำำ�แนกประเภท ชุุดข้อมููลขนาดเล็็ก

Abstract
	 The objectives of the research were 1) to identify general education courses enhancing 

students’ learning and 2) to compare the efficiency of the classification algorithms used to 

identify general education courses enhancing students’ learning by using small datasets. The 

research was conducted by using the data from the enrollment information of 1,302 students 

studying in the computer science with 26,804 enrollment information items during the academic 

year 2005 to 2019. The data were selected and normalized to be the datasets by using the 

MinMaxScaler technique that used the Heat map to show the results of the hierarchical clusters 

to show the relationship between variables and evaluate the efficiency of the algorithm by using 

the LOOCV technique.
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	 The research findings were as follows.

	 1.	Information and Learning Literacy (9021103) and English for Learning information 

(9022102) were the general education courses that enhanced the students’ learning at the highest 

level.

	 2.	The LDA was the algorithm that had the highest efficiency in classifying to identify the 

general education courses that enhanced the students’ learning by using the small datasets. 

Keywords: Classification Algorithm, Small Datasets

 

บทนำำ�

	ม าตรฐานหลัักสููตรระดัับปริญญาตรีีกำำ�หนดให้้ผู้้�เรีียนต้้องเรีียนรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปอย่า่งน้้อย 30 หน่่วยกิิต 

รายวิิชาเอกและรายวิิชาอ่ื่�น ๆ อีีกอย่่างน้้อย 90 หน่่วยกิิต ซึ่่�งจะเห็็นว่่าผู้้�เรีียนต้้องเรีียนวิิชาศึึกษาทั่่�วไปประมาณ 

1 ใน 4 ของรายวิิชาทั้้�งหมด โดยมาตรฐานดัังกล่่าวเป็็นเพีียงการกำำ�หนดกรอบกว้้าง ๆ ของโครงสร้้างของหลัักสููตร 

แต่่รายละเอีียดของรายวิิชานั้้�นแต่่ละสถาบันัจะเป็็นผู้้�ออกแบบและกำำ�หนด โดยส่่วนของรายวิิชาเอกนั้้�นแต่่ละหลัักสููตร

จะเป็็นผู้้�กำำ�หนด สำำ�หรัับกลุ่่�มและรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปจะถููกกำำ�หนดโดยสถาบัันเพ่ื่�อให้้ทุุกหลัักสููตรใช้้ร่่วมกันโดยผู้้�เรีียน

จะเป็็นผู้้�เลืือกรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปตามกลุ่่�มวิชาและจำำ�นวนหน่่วยกิิตท่ี่�กำำ�หนด ทำำ�ให้้เกิิดความหลากหลาย ดัังนั้้�นหาก

สถาบัันการศึึกษาได้้วิิเคราะห์์ถึึงประสิิทธิภาพของรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษาเพื่่�อเป็็น

แนวทางในการลงทะเบีียนเรีียนของนัักศึึกษาในแต่่ละหลัักสููตรสามารถจััดหลัักสููตร หรืือจััดการเรีียนการสอน 

ในรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปให้้กัับผู้้�เรีียนได้้อย่่างถููกต้้อง เพ่ื่�อส่่งเสริิมคุณภาพ และสร้้างความมั่่�นใจให้้กัับผู้้�เรีียนได้้เป็็น 

อย่า่งดีี แต่่เน่ื่�องจากการลงทะเบีียนเรีียนในรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปนั้้�นมีีความหลากหลาย ส่่งผลให้้ข้้อมููลมีีความกระจาย

มาก ทำำ�ให้้ข้้อมููลดัังกล่่าวมีีขนาดเล็็กและขาดความสมบูรณ์์ซึ่่�งจะส่่งผลถึงความแม่่นยำำ�ในการประมวลผล 

เน่ื่�องจากอััลกอริิทึ่่�มจำำ�แนกประเภทมีีข้อมููลไม่่เพีียงพอท่ี่�จะทำำ�นายผลได้้อย่า่งแม่่นยำำ� (Tsai and Li, 2015) โดยปััญหา

ดัังกล่่าวจะสามารถแก้ไ้ขได้้โดยการสร้า้งความสมบูรูณ์์ให้้กัับชุุดข้อมููล และการเลืือกใช้้อััลกอริิทึ่่�มแยกประเภทท่ี่�ไม่มี่ี

ความซับซ้้อนมาก (Chao et al, 2011)

วััตถุุประสงค์์ของการวิิจััย

	 1.	ระบุุรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษา 

	 2.	เปรีียบเทีียบประสิิทธิภาพของอััลกอริิธึึมการการจำำ�แนกประเภทเพื่่�อการระบุุรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไป 

ท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษาด้้วยชุุดข้อมููลขนาดเล็็ก

วิิธีีดำำ�เนิินการวิิจััย

	 การวิิจััยนี้้�มีีกรอบแนวคิิดและขั้้�นตอนการดำำ�เนิินการวิิจััยแบ่่งออกเป็็น 3 ขั้้�นตอนหลััก คืือ การเตรีียมชุุด

ข้้อมููล การคััดเลืือกแอตริบิิว และการประเมิินประสิิทธิภาพของอััลกอริิทึึม ดัังแสดงในภาพท่ี่� 1 
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วัตถุประสงคก์ารวิจัย 

1. ระบุรายวิชาศึกษาทั่วไปท่ีส่งเสริมการเรียนรู้ของนักศึกษา และ  
2. เปรียบเทียบประสิทธิภาพของอัลกอริธึมการการจ าแนกประเภทเพื่อการระบุรายวิชาศึกษาทั่วไปท่ีส่งเสริมการเรียนรู้

ของนักศึกษาด้วยชุดข้อมูลขนาดเล็ก 

วิธีด าเนินการวิจัย 
 
 การวิจัยนี้มีกรอบแนวคิดและขั้นตอนการด าเนินการวิจัยแบ่งออกเป็น 3 ขั้นตอนหลัก คือ การเตรียมชุดข้อมูล การ
คัดเลือกแอตริบิว และการประเมินประสิทธิภาพของอัลกอริทึม ดังแสดงในภาพที่ 1  

 

 

ภาพที่ 1 กรอบแนวคิดและขั้นตอนการวิจัย 

 ข้อมูล 
ข้อมูลที่ใช้ในการวิจัยนี้ เป็นข้อมูลการลงทะเบียนเรียนของนักศึกษาสาขาวิทยาการคอมพิวเตอร์จากฐานข้อมูลระบบ

ทะเบียนมหาวิทยาลัยราชภัฏอุบลราชธานี จ านวน 1,302 คน ในช่วงปีการศึกษา 2550 ถึง 2562 จ านวน 26,804 รายการ โดยมี
รายวิชาที่ลงทะเบียนท้ังสิ้น 450 รายวิชา  
 เคร่ืองมือในการวิจัย 

ในการวิจัยครั้งนี้ใช้ Pandas เป็นเครื่องมือในการวิเคราะห์ข้อมูล และจัดรูปแบบชุดข้อมูลให้เพมาะสมกับใช้งาน ใช้ 
Matplotlib เพื่อสร้างกราฟ ใช้ Seaborn เพื่อสร้าง Heat map โดยใช้ ภาษา Python และ Scikit-Learn ในการเขียนโปรแกรม
เพื่อสร้างโมเดล รวมถึงการวัดประสิทธิภาพของโมเดล 

ขั้นตอนการวิจัย 
 การวิจัยนี้มีรายละเอียดการด าเนินการวิจัยในแต่ละขั้นตอน ดังนี้ 
 การเตรียมข้อมูล 
 
 

จัดเตรียมชุดข้อมูล 

1.จัดการข้อมลูเบื้องต้น 

2.ก าหนดคุณลักษณะข้อมูล 

3.สร้างความสมบรูณ์ให้ชุดข้อมลู 

4.การนอมัลไลช์ชุดข้อมลู 

 
 

คัดเลือกแอตริบิว 
 

 

 
 

ประเมินประสิทธภิาพของ
อัลกอริทึม 

 

 

ภาพที่่� 1 กรอบแนวคิิดและขั้้�นตอนการวิิจััย

 

	 ข้้อมููล

	ข้ อมููลท่ี่�ใช้้ในการวิิจััยนี้้� เป็็นข้้อมููลการลงทะเบีียนเรีียนของนัักศึึกษาสาขาวิิทยาการคอมพิิวเตอร์์จากฐาน

ข้้อมููลระบบทะเบีียนมหาวิทิยาลััยราชภัฏัอุุบลราชธานีี จำำ�นวน 1,302 คน ในช่ว่งปีีการศึึกษา 2550 ถึึง 2562 จำำ�นวน 

26,804 รายการ โดยมีีรายวิิชาท่ี่�ลงทะเบีียนทั้้�งสิ้้�น 450 รายวิิชา 

	 เครื่่�องมืือในการวิิจััย

	 ในการวิิจััยครั้้�งนี้้�ใช้้ Pandas เป็็นเคร่ื่�องมืือในการวิิเคราะห์์ข้้อมููล และจััดรูปแบบชุุดข้อมููลให้้เพมาะสมกับ

ใช้้งาน ใช้้ Matplotlib เพ่ื่�อสร้้างกราฟ ใช้้ Seaborn เพ่ื่�อสร้้าง Heat map โดยใช้้ ภาษา Python และ Scikit-Learn 

ในการเขีียนโปรแกรมเพ่ื่�อสร้้างโมเดล รวมถึงการวััดประสิิทธิภาพของโมเดล

	 ขั้้�นตอนการวิิจััย

	 การวิิจััยนี้้�มีีรายละเอีียดการดำำ�เนิินการวิิจััยในแต่่ละขั้้�นตอน ดัังนี้้�

	 การเตรีียมข้้อมููล

			   การจััดการข้้อมููลเบื้้�องต้้น

			ข้   อมููลการลงทะเบีียนเรีียนท่ี่�ได้้จากระบบทะเบีียนของมหาวิิทยาลััย เป็็นข้้อมููลท่ี่�มีีรายละเอีียดของ

ข้้อมููลมาก และมีีปัญหาเก่ี่�ยวกัับตััวข้้อมููลเอง เช่่น ความครบถ้้วนสมบูรณ์์ และ ชนิดของข้้อมููลซึ่่�งทำำ�ให้้ข้้อมููลไม่่พร้อม

ท่ี่�จะใช้้ในขั้้�นตอนของการวิิเคราะห์์ข้้อมููลได้้ ดัังนั้้�นจึึงต้้องดำำ�เนิินการจััดการข้้อมููลเบื้้�องต้้นเพ่ื่�อให้้ได้้ชุุดข้อมููลท่ี่�เหมาะ

สมกับการวิิเคราะห์์ในขั้้�นตอนอ่ื่�น ๆ  ต่่อไป โดยใช้้รายละเอีียดของข้้อมููลเพีียงบางส่่วนท่ี่�จำำ�เป็็นต่่อการวิิเคราะห์์ข้้อมููล 

ซึ่่�งประกอบด้้วย รหััสประจำำ�ผู้้�เรีียน รหััสวิิชาท่ี่�ลงทะเบีียนเรีียนและระดัับผลการเรีียนในวิิชานั้้�น ๆ  ดัังแสดงในตาราง

ท่ี่� 1

ตารางที่่� 1 รายละเอีียดข้อมููล

4 
 

การจัดการข้อมูลเบ้ืองต้น 
ข้อมูลการลงทะเบียนเรียนที่ได้จากระบบทะเบียนของมหาวิทยาลัย เป็นข้อมูลที่มีรายละเอียดของข้อมูลมาก 

และมีปัญหาเกี่ยวกับตัวข้อมูลเอง เช่น ความครบถ้วนสมบูรณ์ และ ชนิดของข้อมูลซึ่งท าให้ข้อมูลไม่พร้อมที่จะใช้ในขั้นตอนของการ
วิเคราะห์ข้อมูลได้ ดังนั้นจึงต้องด าเนินการจัดการข้อมูลเบื้องต้นเพื่อให้ได้ชุดข้อมูลที่เหมาะสมกับการวิเคราะห์ในขั้นตอนอื่น ๆ 
ต่อไป โดยใช้รายละเอียดของข้อมูลเพียงบางส่วนที่จ าเป็นต่อการวิเคราะห์ข้อมูล ซึ่งประกอบด้วย รหัสประจ าผู้เรียน รหัสวิชาที่
ลงทะเบียนเรียนและระดับผลการเรียนในวิชานั้น ๆ  ดังแสดงในตารางที่ 1 
 

ตารางที่ 1 รายละเอียดข้อมูล 

แอตริบิว รายละเอียด 
std_id รหัสนักศึกษา 
Subjectcode รหัสวิชา 
Grade ระดับผลการเรียน 

ภายหลังการก าหนดรายละเอียดข้อมูลแล้วจะยังคงเหลือข้อมูลนักศึกษา 1,302 คน จ านวน 26,804 รายการ โดยแต่ละ
รายการมี 3 แอตริบิวที่ได้ก าหนดข้างต้น อย่างไรก็ตามจากข้อมูลการลงทะเบียนของนักศึกษาจ านวน 1,302 คน มีรายวิชาที่
ลงทะเบียนทั้งหมด 450 รายวิชา เมื่อตัดรายวิชาเลือกเสรี และ รายวิชาที่มีผลการเรียนเป็น I, P และ W  จะคงเหลือข้อมูล
นักศึกษา 1,302 คน จ านวน 200 รายวิชา นอกจากนี้แล้วยังพบว่าบางรายวิชามีการลงทะเบียนเรียนน้อย เนื่องจากนักศึกษาบาง
กลุ่มเป็นนักศึกษาตกค้าง หรือลงทะเบียนเพื่อแก้ไขผลการเรียน และบางรายวิชา เป็นรายวิชาที่ถูกยกเลิกเมื่อมีการปรับปรุง
หลักสูตร โดยเมื่อตัดข้อมูลนักศึกษาที่มีการลงทะเบียนน้อยกว่าร้อยละ 10 ของรายวิชาทั้งหมด (น้อยกว่า 20 รายวิชา) และ
รายวิชาที่มีนักศึกษาลงทะเบียนเรียนน้อยกว่าร้อยละ 25 ของจ านวนนักศึกษาทั้งหมด (น้อยกว่า 325 คน) จะคงเหลือข้อมูลการ
ลงทะเบียนของนักศึกษาที่ใช้ในการวิจัยจ านวน 814 คน  จ านวน 47 รายวิชา ดังแสดงในตารางที่ 2

ตารางที่ 2 ข้อมูลการลงทะเบียนเรียน  
 

 
ข้อมูล 

จ านวน
นักศึกษา (คน) 

จ านวน
รายวิชา 

(รายวิชา) 
การลงทะเบียนเรียนจากระบบทะเบียน 1,302 450 
การลงทะเบียนภายหลังการตดัรายวิชาเลอืกเสร ีรายวิชาที่มีผลการเรียนเป็น I , P และ W   1,302 200 
นักศึกษาท่ีลงทะเบียนมากกว่าร้อยละ 10 ของรายวิชาทั้งหมด ( > 20 รายวิชา)  814 200 
รายวิชาที่มีการลงทะเบียนมากกว่าร้อยละ 25 ของจ านวนนักศึกษาท้ังหมด ( > 325 คน)  814 47 

 

	 ภายหลัังการกำำ�หนดรายละเอีียดข้อมููลแล้้วจะยัังคงเหลืือข้้อมููลนักศึึกษา 1,302 คน จำำ�นวน 26,804 รายการ 

โดยแต่่ละรายการมีี 3 แอตริบิิวท่ี่�ได้้กำำ�หนดข้างต้้น อย่่างไรก็็ตามจากข้้อมููลการลงทะเบีียนของนัักศึึกษาจำำ�นวน 
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1,302 คน มีีรายวิิชาท่ี่�ลงทะเบีียนทั้้�งหมด 450 รายวิิชา เม่ื่�อตััดรายวิิชาเลืือกเสรีี และรายวิิชาท่ี่�มีีผลการเรีียนเป็็น 

I, P และ W จะคงเหลืือข้้อมููลนักศึึกษา 1,302 คน จำำ�นวน 200 รายวิิชา นอกจากนี้้�แล้้วยัังพบว่่าบางรายวิิชามีีการ

ลงทะเบีียนเรีียนน้้อย เน่ื่�องจากนัักศึึกษาบางกลุ่่�มเป็น็นัักศึึกษาตกค้้าง หรืือลงทะเบีียนเพ่ื่�อแก้้ไขผลการเรีียน และบาง

รายวิิชาเป็็นรายวิิชาท่ี่�ถููกยกเลิิกเม่ื่�อมีีการปรับปรุงหลัักสููตร โดยเม่ื่�อตััดข้อมููลนักศึึกษาท่ี่�มีีการลงทะเบีียนน้้อยกว่่า

ร้้อยละ 10 ของรายวิิชาทั้้�งหมด (น้้อยกว่่า 20 รายวิิชา) และรายวิิชาท่ี่�มีีนักศึึกษาลงทะเบีียนเรีียนน้้อยกว่่าร้้อยละ 

25 ของจำำ�นวนนัักศึึกษาทั้้�งหมด (น้้อยกว่่า 325 คน) จะคงเหลืือข้้อมููลการลงทะเบีียนของนัักศึึกษาท่ี่�ใช้้ในการวิิจััย

จำำ�นวน 814 คน จำำ�นวน 47 รายวิิชา ดัังแสดงในตารางท่ี่� 2 

ตารางที่่� 2 ข้้อมููลการลงทะเบีียนเรีียน 

4 
 

การจัดการข้อมูลเบ้ืองต้น 
ข้อมูลการลงทะเบียนเรียนที่ได้จากระบบทะเบียนของมหาวิทยาลัย เป็นข้อมูลที่มีรายละเอียดของข้อมูลมาก 

และมีปัญหาเกี่ยวกับตัวข้อมูลเอง เช่น ความครบถ้วนสมบูรณ์ และ ชนิดของข้อมูลซึ่งท าให้ข้อมูลไม่พร้อมที่จะใช้ในขั้นตอนของการ
วิเคราะห์ข้อมูลได้ ดังนั้นจึงต้องด าเนินการจัดการข้อมูลเบื้องต้นเพื่อให้ได้ชุดข้อมูลที่เหมาะสมกับการวิเคราะห์ในขั้นตอนอื่น ๆ 
ต่อไป โดยใช้รายละเอียดของข้อมูลเพียงบางส่วนที่จ าเป็นต่อการวิเคราะห์ข้อมูล ซึ่งประกอบด้วย รหัสประจ าผู้เรียน รหัสวิชาที่
ลงทะเบียนเรียนและระดับผลการเรียนในวิชานั้น ๆ  ดังแสดงในตารางที่ 1 
 

ตารางที่ 1 รายละเอียดข้อมูล 

แอตริบิว รายละเอียด 
std_id รหัสนักศึกษา 
Subjectcode รหัสวิชา 
Grade ระดับผลการเรียน 

ภายหลังการก าหนดรายละเอียดข้อมูลแล้วจะยังคงเหลือข้อมูลนักศึกษา 1,302 คน จ านวน 26,804 รายการ โดยแต่ละ
รายการมี 3 แอตริบิวที่ได้ก าหนดข้างต้น อย่างไรก็ตามจากข้อมูลการลงทะเบียนของนักศึกษาจ านวน 1,302 คน มีรายวิชาที่
ลงทะเบียนทั้งหมด 450 รายวิชา เมื่อตัดรายวิชาเลือกเสรี และ รายวิชาที่มีผลการเรียนเป็น I, P และ W  จะคงเหลือข้อมูล
นักศึกษา 1,302 คน จ านวน 200 รายวิชา นอกจากนี้แล้วยังพบว่าบางรายวิชามีการลงทะเบียนเรียนน้อย เนื่องจากนักศึกษาบาง
กลุ่มเป็นนักศึกษาตกค้าง หรือลงทะเบียนเพื่อแก้ไขผลการเรียน และบางรายวิชา เป็นรายวิชาที่ถูกยกเลิกเมื่อมีการปรับปรุง
หลักสูตร โดยเมื่อตัดข้อมูลนักศึกษาที่มีการลงทะเบียนน้อยกว่าร้อยละ 10 ของรายวิชาทั้งหมด (น้อยกว่า 20 รายวิชา) และ
รายวิชาที่มีนักศึกษาลงทะเบียนเรียนน้อยกว่าร้อยละ 25 ของจ านวนนักศึกษาทั้งหมด (น้อยกว่า 325 คน) จะคงเหลือข้อมูลการ
ลงทะเบียนของนักศึกษาที่ใช้ในการวิจัยจ านวน 814 คน  จ านวน 47 รายวิชา ดังแสดงในตารางที่ 2

ตารางที่ 2 ข้อมูลการลงทะเบียนเรียน  
 

 
ข้อมูล 

จ านวน
นักศึกษา (คน) 

จ านวน
รายวิชา 

(รายวิชา) 
การลงทะเบียนเรียนจากระบบทะเบียน 1,302 450 
การลงทะเบียนภายหลังการตดัรายวิชาเลอืกเสร ีรายวิชาที่มีผลการเรียนเป็น I , P และ W   1,302 200 
นักศึกษาท่ีลงทะเบียนมากกว่าร้อยละ 10 ของรายวิชาทั้งหมด ( > 20 รายวิชา)  814 200 
รายวิชาที่มีการลงทะเบียนมากกว่าร้อยละ 25 ของจ านวนนักศึกษาท้ังหมด ( > 325 คน)  814 47 

 
	จ ากข้้อมููลคงเหลืือดัังแสดงในตารางท่ี่� 2 พบว่่ามีีรายวิิชาการศึึกษาทั่่�วไปจำำ�นวน 11 รายวิิชา ส่่วนรายวิิชา

ท่ี่�เหลืือเป็็นรายวิิชาอ่ื่�น ๆ  ตามโครงสร้้างหลัักสููตรจำำ�นวน 36 รายวิิชา ซึ่่�งจะใช้้เป็็นข้้อมููลในการวิิเคราะห์์ความสัมพันธ์์

ระหว่่างผลการเรีียนรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�มีีต่อผลการเรีียนรายวิิชาอ่ื่�น ๆ  และค้้นหารายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�มีีระดัับการ

ส่่งผลสูงท่ี่�สุุด

			   การกำำ�หนดคุณลักษณะชุุดข้อมููล

			จ   ากการท่ี่�อััลกอริิทึึมท่ี่�ใช้้ในการวิิเคราะห์์ชุุดข้อมููลขนาดเล็็กจะมีีประสิิทธิภาพสูงเม่ื่�อชุุดข้อมููลมีีชนิด

ข้้อมููลเป็็นตััวเลข เช่่น LDA (Sharma and Paliwal, 2015) และ KNN (Ingrassia and Morlini, 2005; Pasini, 

2015) สำำ�หรัับ SVM เป็็นอััลกอริิทึึมท่ี่�ได้้รัับการออกแบบมาเพ่ื่�อให้้ทำำ�งานได้้อย่่างมีีประสิิทธิภาพกับชนิดข้อมููลท่ี่�เป็็น

ตััวเลข ดัังนั้้�นเพ่ื่�อให้้ข้้อมููลมีีความเหมาะสมกับัการทำำ�งาน ในการวิจัิัยนี้้�จึึงทำำ�การกำำ�หนดคุณุลัักษณะและรายละเอีียด

ต่่าง ๆ ของชุุดข้อมููล โดย ชนิดข้อมููล (Data types) ของผลการเรีียน (Grade) ซึ่่�งมีีชนิดข้อมููลเป็็นสตริง ดัังนี้้� ‘A’ 

‘B+’ ‘B’ ‘C+’ ‘C’ ‘D+’ ‘D’ และ ‘E’ จะถููกกำำ�หนดให้้เป็็นข้้อมููลชนิดตัวเลข 4.00 3.50 3.00 2.50 2.00 2.50 

1.50 1.00 และ 0.00 ตามลำำ�ดัับ

			   การสร้้างความสมบููรณ์์ให้้ชุุดข้อมููล

			   แม้้ว่่าจะมีีการดำำ�เนิินการตััดข้อมููลท่ี่�มีีรายละเอีียดไม่่ครบถ้้วนออกจากชุุดข้อมููล แล้้ว ชุุดข้อมููลคง

เหลืือยัังคงมีีข้อมููลผลการเรีียนบางรายวิิชาท่ี่�ยัังไม่่สมบูรณ์์เน่ื่�องจากนัักศึึกษาแต่่ละคนมีีการลงทะเบีียนเรีียนท่ี่� 

แตกต่่างกััน ทำำ�ให้้รายวิิชาท่ี่�ไม่่ได้้ลงทะเบีียนจะไม่่มีีข้อมููลผลการเรีียน จึึงทำำ�การสร้้างความสมบูรณ์์ให้้ชุุดข้อมููลโดย

เติิมเต็็มข้อมููลผลการเรีียนในส่่วนท่ี่�ขาดหายไปโดยใช้้ค่่าโหมด (Mode) ของผลการเรีียนในรายวิิชานั้้�น ๆ  การใช้้โหมด

ของผลการเรีียนในการแทนค่่าข้้อมููลท่ี่�ไม่่สมบูรณ์์นั้้�นจะทำำ�ให้้ข้้อมููลท่ี่�ได้้อยู่่�ภายในกรอบของระดัับผลการเรีียน 

หากใช้้ค่่าเฉลี่�ย (Means) หรืือมััธยฐาน (Median) อาจส่งผลให้้ข้้อมููลไม่่ตรงกัับค่่าผลการเรีียนท่ี่�กำำ�หนดตามตาราง 

ท่ี่� 3 ได้้ จากนั้้�นจะทำำ�การคำำ�นวนค่า่ผลการเรีียนเฉลี่่�ยของนัักศึึกษาเฉพาะในรายวิิชาอื่่�น ๆ  ท่ี่�ไม่ใ่ช่่รายวิิชาศึึกษาทั่่�วไป 

เพ่ื่�อใช้้ในการค้้นหาความสัมพันธ์์ระหว่่างผลการเรีียนรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไป กัับผลการเรีียนเฉลี่�ยในรายวิิชาอ่ื่�น ๆ 
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ต่่อไป 

			   การนอมััลไลซ์์ชุุดข้อมููล

			   การนอมัลัไลซ์ชุ์ุดข้อมููลถืือเป็น็ขั้้�นตอนสำำ�คัญก่อนส่่งชุุดข้อมููลเข้้าทำำ�การจำำ�แนกประเภท ซึ่่�งจะทำำ�การ

ปรับค่่าข้้อมููลให้้อยู่่�ภายในช่่วง [0,1] หรืือ [- 1,1] ซึ่่�งจะให้้ผลลัพธ์ในการจำำ�แนกประเภทท่ี่�มีีความแม่่นยำำ�สูงกว่่าข้้อมููล

ท่ี่�มีีค่าข้้อมููลในช่่วงอ่ื่�น โดยในการวิิจััยนี้้�ใช้้วิิธีีการนอมััลไลซ์แบบ MinMaxScaler ซึ่่�งจะปรับค่่าของข้้อมููลให้้อยู่่�ใน 

ช่่วง [0,1] โดยใช้้สมการ 

5 
 

จากข้อมูลคงเหลือดังแสดงในตารางที่ 2 พบว่ามีรายวิชาการศึกษาทั่วไปจ านวน 11 รายวิชา ส่วนรายวิชาที่เหลือเป็น
รายวิชาอื่น ๆ ตามโครงสร้างหลักสูตรจ านวน 36 รายวิชา ซึ่งจะใช้เป็นข้อมูลในการวิเคราะห์ความสัมพันธ์ระหว่างผลการเรียน
รายวิชาศึกษาทั่วไปท่ีมีต่อผลการเรียนรายวิชาอ่ืน ๆ และค้นหารายวิชาศึกษาทั่วไปท่ีมีระดับการส่งผลสูงที่สุด 

การก าหนดคุณลักษณะชุดข้อมูล 
จากการทีอ่ัลกอริทึมท่ีใช้ในการวิเคราะห์ชุดข้อมูลขนาดเล็กจะมีประสิทธิภาพสูงเมื่อชุดข้อมูลมีชนิดข้อมูลเป็น

ตัวเลข เช่น LDA (Sharma and Paliwal, 2015) และ KNN (Ingrassia and Morlini, 2005; Pasini, 2015)  ส าหรับ SVM เป็น
อัลกอริทึมที่ได้รับการออกแบบมาเพื่อให้ท างานได้อย่างมีประสิทธิภาพกับชนิดข้อมูลที่เป็นตัวเลข ดังนั้นเพื่อให้ข้อมูลมีความ
เหมาะสมกับการท างาน ในการวิจัยนี้จึงท าการก าหนดคุณลักษณะและรายละเอียดต่างๆ ของชุดข้อมูล โดย ชนิดข้อมูล (Data 
types) ของผลการเรียน (Grade) ซึ่งมีชนิดข้อมูลเป็นสตริง ดังนี้  ‘A’   ‘B+’  ‘B’  ‘C+’  ‘C’  ‘D+’  ‘D’  และ ‘E’  จะถูก
ก าหนดให้เป็นข้อมูลชนิดตัวเลข 4.00 3.50 3.00 2.50 2.00 2.50  1.50 1.00  และ 0.00 ตามล าดับ 

การสร้างความสมบูรณ์ให้ชุดข้อมูล 
แม้ว่าจะมีการด าเนินการตัดข้อมูลที่มีรายละเอียดไม่ครบถ้วนออกจากชุดข้อมูล แล้ว ชุดข้อมูลคงเหลือยังคงมี

ข้อมูลผลการเรียนบางรายวิชาทีย่ังไม่สมบูรณ์เนื่องจากนักศึกษาแต่ละคนมีการลงทะเบียนเรียนที่แตกต่างกัน ท าให้รายวิชาที่ไม่ได้
ลงทะเบียนจะไม่มีข้อมูลผลการเรียน จึงท าการสร้างความสมบูรณ์ให้ชุดข้อมูลโดยเติมเต็มข้อมูลผลการเรียนในส่วนที่ขาดหายไป
โดยใช้ค่าโหมด (Mode) ของผลการเรียนในรายวิชานั้น ๆ การใช้โหมดของผลการเรียนในการแทนค่าข้อมูลที่ไม่สมบูรณ์นั้นจะท า
ให้ข้อมูลที่ได้อยู่ภายในกรอบของระดับผลการเรียน หากใช้ค่าเฉลี่ย (Means) หรือ มัธยฐาน (Median) อาจส่งผลให้ข้อมูลไม่ตรง
กับค่าผลการเรียนที่ก าหนดตามตารางที่ 3 ได้ จากนั้นจะท าการค านวนค่าผลการเรียนเฉลี่ยของนักศึกษาเฉพาะในรายวิชาอื่น ๆ 
ที่ไม่ใช่รายวิชาศึกษาทั่วไป เพื่อใช้ในการค้นหาความสัมพันธ์ระหว่างผลการเรียนรายวิชาศึกษาทั่วไป กับผลการเรียนเฉลี่ยใน
รายวิชาอื่น ๆ ต่อไป  

การนอมัลไลซช์ุดข้อมูล 
การนอมัลไลซ์ชุดข้อมูลถือเป็นขั้นตอนส าคัญก่อนส่งชุดข้อมูลเข้าท าการจ าแนกประเภท ซึ่งจะท าการปรับค่า

ข้อมูลให้อยู่ภายในช่วง [0,1] หรือ [- 1,1] ซึ่งจะให้ผลลัพธ์ในการจ าแนกประเภทท่ีมีความแม่นย าสูงกว่าข้อมูลท่ีมีค่าข้อมูลในช่วงอื่น  
(Rotich e al, 2014) โดยในการวิจัยนี้ใช้วิธีการนอมัลไลซ์แบบ MinMaxScaler ซึ่งจะปรับค่าของข้อมูลให้อยู่ในช่วง [0,1] โดยใช้
สมการ  

 

Y =  X − min (X)
max(X) − min (X) 

 
การคัดเลือกแอตริบิว 
การคัดเลือกแอตริบิวเป็นข้ันตอนในการการเลอืกคุณสมบัต ิโดยใช้ Heat map ในการแสดงผลการจัดกลุม่ตามล าดบัช้ัน

เพื่อแสดงความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปร และระบุตัวบ่งช้ีหลักที่สามารถส่งเสริมการเรียนรู้ของนักศึกษา ซึ่งจะท าการประมวลผล 
และคัดเลือกแอตริบิวโดยการพิจารณาจากลักษณะของข้อมูล และจะใช้ผลการบ่งช้ีที่ได้จาก Heat map ในเปรียบเทียบกับตัว
บ่งช้ีทีร่ะบไุด้โดยอัลกอริทึมจ าแนกประเภทเพ่ือตรวจสอบความถูกต้องของการระบุแอตริบิว  

	 การคััดเลืือกแอตริิบิิว

	 การคััดเลืือกแอตริบิิวเป็็นขั้้�นตอนในการการเลืือกคุุณสมบัติิ โดยใช้้ Heat map ในการแสดงผลการจััดกลุ่่�ม

ตามลำำ�ดัับชั้้�นเพ่ื่�อแสดงความสัมพันธ์์ระหว่่างตััวแปร และระบุุตััวบ่่งชี้้�หลัักท่ี่�สามารถส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษา 

ซึ่่�งจะทำำ�การประมวลผล และคัดัเลืือกแอตริบิิิวโดยการพิจิารณาจากลักัษณะของข้อ้มููล และจะใช้้ผลการบ่ง่ชี้้�ท่ี่�ได้้จาก 

Heat map ในเปรีียบเทีียบกัับตััวบ่่งชี้้�ท่ี่�ระบุุได้้โดยอััลกอริิทึึมจำำ�แนกประเภทเพ่ื่�อตรวจสอบความถูกต้้องของการระบุุ

แอตริบิิว 

	 การวััดประสิิทธิิภาพอััลกอริิทึึม

	 การวิิจััยนี้้�ใช้้อััลกอริิทึึมการจำำ�แนกประเภทหลายแบบ ซึ่่�งประกอบด้้วย LR, LDA, KNN, CART, NB และ 

SVM เพ่ื่�อวิิเคราะห์์ค้้นหารายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษา และประเมิินประสิิทธิภาพของ 

อััลกอริทึิึมแต่ล่ะแบบเมื่่�อทำำ�งานกับัชุุดข้อมููลขนาดเล็ก็ ซึ่่�งมีีผู้้�วิจััยและค้น้พบว่่า LDA เป็น็อััลกอริทึิึมท่ี่�มีีประสิิทธิภาพ

สููงเม่ื่�อทำำ�งานกัับชุุดข้อมููลขนาดเล็็ก โดยเฉพาะอย่่างยิ่่�งในด้้านการจดจำำ�ใบหน้้า เสีียงพููด และการคาดการณ์์ตลาด

การเงิิน (Mustafa, Allen and Appiah, 2017; Pasini, 2015; Sharma and Paliwal, 2015) แต่่เน่ื่�องจากไม่่มีี 

อััลกอริิทึึมใดท่ี่�ถืือได้้ว่่ามีีประสิิทธิภาพดีีในทุุกสถานการณ์์ ดัังนั้้�น งานวิิจััยนี้้�จะตรวจสอบประสิิทธิภาพอัลกอริิทึึม 

ดัังกล่่าวข้้างต้้น โดยการเปรีียบเทีียบความแม่่นยำำ� (Accuracy) ในการทำำ�งานเพ่ื่�อประเมิินประสิิทธิภาพของ 

อััลกอริิทึึม โดยใช้้เทคนิิค Leave-One-Out Cross (LOOCV) ซึ่่�งเป็็นวิิธีีการตรวจสอบความถูกต้้องท่ี่�เป็็นท่ี่�นิิยม 

ใช้้งานกัับชุุดข้อมููลขนาดเล็็ก (Rao, Fung and Rosales, 2008) โดยแทนท่ี่�จะแบ่่งชุุดข้อมููลออกเป็็นชุุดฝึกฝ 

นและชุุดทดสอบ แต่่จะใช้้ชุุดข้อมููลทั้้�งหมด (ยกเว้้นหนึ่่�งรายการ) เพื่่�อฝึึกฝนโดยจะทำำ�การประมวลผลแบบวนซ้ำำ�� 

(Cross-validation หรืือ k-fold cross-validation) เพ่ื่�อทดสอบชุุดข้อมููล และใช้้ค่่าเฉลี่�ยของประสิิทธิภาพ 

(ความแม่่นยำำ�) ของการทดสอบทั้้�งหมดเป็็นผลลัพธ์เพ่ื่�อระบุุประสิิทธิภาพของอััลกอริิทึึม 

การวิิเคราะห์์ข้้อมููล

	ผลจ ากการจััดการข้้อมููลเบื้้�องต้้นได้้ข้้อมููลการลงทะเบีียนของนัักศึึกษาท่ี่�ใช้้ในการวิิจััยจำำ�นวน 814 คน 

จำำ�นวน 47 รายวิิชา โดยเป็็นรายวิิชาการศึึกษาทั่่�วไปจำำ�นวน 11 รายวิิชา และรายวิิชาอ่ื่�น ๆ ตามโครงสร้้างหลัักสููตร

จำำ�นวน 36 รายวิิชา และทำำ�การสร้้างความสมบููรณ์์ให้้กัับชุุดข้อมููลผลการเรีียนในส่่วนท่ี่�ขาดหายไปโดยใช้้ค่่าโหมด 

ของผลการเรีียนในรายวิิชานั้้�น ๆ ทำำ�ให้้ได้้ชุุดข้อมููลท่ี่�มีีข้อมููลนักศึึกษา 814 คน โดยมีีผลการเรีียนครบถ้้วนทั้้�ง 47 

รายวิิชา และทำำ�การคำำ�นวนผลการเรีียนเฉลี่�ยเฉพาะรายวิิชาท่ี่�ไม่่ใช่่รายวิิชาศึึกษาทั่่�วไป โดยเพิ่่�มข้อมููลผลการเรีียน

เฉลี่�ยท่ี่�คำำ�นวนได้้เข้้าไปในชุุดข้อมููล 
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	 เม่ื่�อทำำ�การการนอมััลไลซ์ข้้อมููลด้วยวิิธีีการ MinMaxScaler เพ่ื่�อปรับค่่าของข้้อมููลให้้อยู่่�ในช่่วง [0,1] ทำำ�ให้้

ได้้ชุุดข้อมููลใหม่่ท่ี่�มีกีารปรับค่่าข้้อมููลผลการเรีียนอยู่่�ภายในช่่วง [0,1] โดยในภาพท่ี่� 2 แสดงตััวอย่า่งชุุดข้อมููลหลัังการ

ปรับค่่าข้้อมููล
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การวัดประสิทธิภาพอัลกอริทึม 
การวิจัยนี้ใช้อัลกอริทึมการจ าแนกประเภทหลายแบบ ซึ่งประกอบด้วย LR, LDA, KNN, CART, NB  และ SVM เพื่อ

วิเคราะห์ค้นหารายวิชาศึกษาท่ัวไปที่ส่งเสริมการเรียนรู้ของนักศึกษา และประเมินประสิทธิภาพของอัลกอริทึมแต่ละแบบเมื่อ
ท างานกับชุดข้อมูลขนาดเล็ก ซึ่งมีผู้วิจัยและค้นพบว่า LDA เป็นอัลกอริทึมที่มีประสิทธิภาพสูงเมื่อท างานกับชุดข้อมูลขนาดเล็ก  
โดยเฉพาะอย่างยิ่งในด้านการจดจ าใบหน้า เสียงพูด และการคาดการณ์ตลาดการเงิน (Mustafa, Allen and Appiah, 2017; 
Pasini, 2015; Sharma and Paliwal, 2015)  แต่เนื่องจากไม่มีอัลกอริทึมใดที่ถือได้ว่ามีประสิทธิภาพดีในทุกสถานการณ์ ดังนั้น 
งานวิจัยนี้จะตรวจสอบประสิทธิภาพอัลกอริทึมดังกล่าวข้างต้น โดยการเปรียบเทียบความแม่นย า (Accuracy) ในการท างานเพื่อ
ประเมินประสิทธิภาพของอัลกอริทึม โดยใช้เทคนิค Leave-One-Out Cross (LOOCV)  ซึ่งเป็นวิธีการตรวจสอบความถูกต้องที่
เป็นที่นิยมใช้งานกับชุดข้อมูลขนาดเล็ก (Rao Fung and Rosales, 2008)  โดยแทนที่จะแบ่งชุดข้อมูลออกเป็นชุดฝึกฝนและชุด
ทดสอบ แต่จะใช้ชุดข้อมูลทั้งหมด (ยกเว้นหนึ่งรายการ) เพื่อฝึกฝน โดยจะท าการประมวลผลแบบวนซ้ า (Cross-validation หรือ 
k-fold cross-validation) เพื่อทดสอบชุดข้อมูล และใช้ค่าเฉลี่ยของประสิทธิภาพ (ความแม่นย า) ของการทดสอบทั้งหมดเป็น
ผลลัพธ์เพื่อระบุประสิทธิภาพของอัลกอริทึม  
 
การวิเคราะห์ข้อมูล 
 

ผลจากการจัดการข้อมูลเบื้องต้นได้ข้อมูลการลงทะเบียนของนักศึกษาที่ใช้ในการวิจัยจ านวน 814 คน จ านวน 47 
รายวิชา โดยเป็นรายวิชาการศึกษาทั่วไปจ านวน 11 รายวิชา และรายวิชาอื่น ๆ ตามโครงสร้างหลักสูตรจ านวน 36 รายวิชา และ
ท าการสร้างความสมบูรณ์ให้กับชุดข้อมูลผลการเรียนในส่วนที่ขาดหายไปโดยใช้ค่าโหมด ของผลการเรียนในรายวิชานั้น ๆ ท าให้
ได้ชุดข้อมูลที่มีข้อมูลนักศึกษา 814 คน โดยมีผลการเรียนครบถ้วนทั้ง 47 รายวิชา และท าการค านวนผลการเรียนเฉลี่ยเฉพาะ
รายวิชาที่ไม่ใช่รายวิชาศึกษาทั่วไป โดยเพิ่มข้อมูลผลการเรียนเฉลี่ยที่ค านวนได้เข้าไปในชุดข้อมูล  

เมื่อท าการการนอมัลไลซ์ข้อมูลด้วยวิธีการ MinMaxScaler  เพื่อปรับค่าของข้อมูลให้อยู่ในช่วง [0,1] ท าให้ได้ชุดข้อมูล
ใหม่ท่ีมีการปรับค่าข้อมูลผลการเรียนอยู่ภายในช่วง [0,1] โดยในภาพท่ี 2 แสดงตัวอย่างชุดข้อมูลหลังการปรับค่าข้อมูล 

 

 
ภาพที ่2 แสดงชุดข้อมูลหลังการปรับค่าข้อมูล   ภาพที่่� 2 แสดงชุุดข้อมููลหลัังการปรับค่่าข้้อมููล 

	ผลจ ากการใช้้ heat map เพ่ื่�อแสดงผลการจััดกลุ่่�มตามลำำ�ดัับชั้้�น และแสดงความสัมพันธ์์ระหว่่างผลการ

เรีียนรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไป กัับผลการเรีียนเฉลี่�ยในรายวิิชาอ่ื่�น ๆ ตามโครงสร้้างหลัักสููตร แสดงในภาพท่ี่� 3 ซึ่่�ง พบว่่า

รายวิิชาท่ี่�สามารถส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษามากท่ี่�สุุดคืือรายวิิชา 9021103 การรู้้�สารสนเทศและการเรีียนรู้้� 

และ 9022102 ภาษาอัังกฤษเพ่ื่�อการเรีียนรู้้�ข้อมููลข่าวสาร โดยจะใช้้รายวิิชานี้้�ในเปรีียบเทีียบกัับรายวิิชาท่ี่�ระบุุโดย 

อััลกอริิทึึมจำำ�แนกประเภทแต่่ละแบบเพ่ื่�อตรวจสอบความถูกต้้องของการทำำ�งานของอััลกอริิทึึม
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 ผลจากการใช้ heat map เพื่อแสดงผลการจัดกลุ่มตามล าดับช้ัน และแสดงความสัมพันธ์ระหว่างผลการเรียนรายวิชา
ศึกษาทั่วไป กับผลการเรียนเฉลี่ยในรายวิชาอื่น ๆ ตามโครงสร้างหลักสูตร แสดงในภาพที่ 3 ซึ่ง พบว่ารายวิชาที่สามารถส่งเสริม
การเรียนรู้ของนักศึกษามากที่สุดคือรายวิชา 9021103 การรู้สารสนเทศและการเรียนรู้ และ 9022102 ภาษาอังกฤษเพื่อการ
เรียนรู้ข้อมูลข่าวสาร โดยจะใช้รายวิชานี้ในเปรียบเทียบกับรายวิชาที่ระบุโดยอัลกอริทึมจ าแนกประเภทแต่ละแบบเพื่อตรวจสอบ
ความถูกต้องของการท างานของอัลกอริทึม 

 
ภาพที่ 3  heat map แสดงความสัมพันธ์ของรายวิชา 

 เมื่อทดสอบชุดข้อมูลกับอัลกอริทมึการจ าแนกประเภทแต่ละแบบและตรวจสอบความถูกต้องในการท างานของอัลกอรทิมึ
แต่ละแบบด้วยวิธีการ LOOCV ได้ค่าความแม่นย า ซึ่งบ่งบอกถึงประสิทธิภาพของอัลกอริทึม ดังแสดงในตารางที่ 3  และกราฟ
แสดงประสิทธิภาพของอัลกอริทึม แสดงในภาพที่ 5 

ตารางที่ 3 แสดงประสิทธิภาพอัลกอริทึมจ าแนกประเภท 

 
อัลกอริธึม 

ประสิทธิภาพ 
ความแม่นย า SD. 

LR 0.471034 0.058827 
LDA 0.877126  0.037894 
KNN 0.774828 0.039961 
CART 0.532644 0.061417 
NB 0.443563 0.089254 

SVM 0.641609  0.066963 

ภาพที่่� 3 heat map แสดงความสัมพันธ์์ของรายวิิชา

 

	 เม่ื่�อทดสอบชุุดข้อมููลกับอััลกอริิทึึมการจำำ�แนกประเภทแต่่ละแบบและตรวจสอบความถูกต้้องในการทำำ�งาน
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ตารางที่่� 3 แสดงประสิิทธิภาพอัลกอริิทึึมจำำ�แนกประเภท
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LDA 0.877126  0.037894 
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ภาพที่ 5 แสดงประสิทธิภาพของอัลกอริทึม 

     จากผลการวิเคราะห์ข้อมูลในตารางที่ 3 พบว่า LDA มีอัตราความแม่นย าในการท างานสูงท่ีสุดโดยมคีวามแม่นย าเทา่กบั 
0.877126  เมื่อพิจารณาการระบุรายวิชาทีส่่งเสริมการเรียนรู้ของนักศึกษา โดยอัลกอริทึม LDA พบว่ารายวิชา 9021103 การรู้
สารสนเทศและการเรียนรู้ มีค่าความส าคัญ 115.91710 และรายวิชา 9022102 ภาษาอังกฤษเพื่อการเรียนรู้ข้อมูลข่าวสาร มีค่า
ความส าคัญ 100.42111 เป็นรายวิชาศึกษาทั่วไปที่ส่งเสริมการเรียนรู้ของนักศึกษาได้ดีที่สุดและรองลงมาตามล าดับ โดยมีค่า
น้ าหนักความส าคัญของรายวิชาดังแสดงในตารางที่ 4 

ตารางที่ 4 แสดงค่าน้ าหนักรายวิชาที่ส่งเสริมการเรียนรู้ที่ได้จากการระบุโดย  LDA 

ความส าคัญของรายวิชา 
รายวิช

า 
90121

01 
90121

03 
90211

01 
902110

3 
90211

04 
902210

2 
90311

01 
90321

04 
90421

03 
90421

04 
90421

05 
น้ าหนั

ก 
83.31
632 

63.20
597 

83.95
628 

115.91
710 

65.59
424 

100.42
111 

56.50
617 

78.18
573 

74.16
519 

79.97
605 

71.106
61 

สรุปผลการวิจัย 
 

การวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อระบุรายวิชาศึกษาทั่วไปท่ีส่งเสริมการเรียนรู้ของนักศึกษา และ เปรียบเทียบประสิทธิภาพ
ของอัลกอริธึมจ าแนกประเภทเพื่อระบุรายวิชาศึกษาทั่วไปที่ส่งเสริมการเรียนรู้ของนักศึกษาด้วยชุดข้อมูลขนาดเล็ก ซึ่งผลจาก
การวิเคราะห์ข้อมูลด้วย Heat map พบว่ารายวิชา 9021103 การรู้สารสนเทศและการเรียนรู้ และ 9022102 ภาษาอังกฤษเพื่อ
การเรียนรู้ข้อมูลข่าวสาร เป็นรายวิชาศึกษาทั่วไปที่สามารถส่งเสริมการเรียนรู้ของนักศึกษาได้ดีที่สุด ในขณะที่ผลการระบุ
รายวิชาโดยอัลกอริทึมจ าแนกรูปแบบพบว่ารายวิชา 9021103 การรู้สารสนเทศและการเรียนรู ้และ 9022102 ภาษาอังกฤษเพื่อ

 

ภาพที่่� 5 แสดงประสิิทธิภาพของอััลกอริิทึึม

 

	จ ากผลการวิิเคราะห์์ข้้อมููลในตารางท่ี่� 3 พบว่่า LDA มีีอัตราความแม่่นยำำ�ในการทำำ�งานสููงท่ี่�สุุดโดยมีีความ

แม่่นยำำ�เท่่ากัับ 0.877126 เม่ื่�อพิิจารณาการระบุุรายวิิชาท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษา โดยอััลกอริิทึึม LDA 

พบว่่ารายวิิชา 9021103 การรู้้�สารสนเทศและการเรีียนรู้้� มีีค่าความสำำ�คัญ 115.91710 และรายวิิชา 9022102 ภาษา

อัังกฤษเพ่ื่�อการเรีียนรู้้�ข้อมููลข่าวสาร มีีค่าความสำำ�คัญ 100.42111 เป็็นรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของ

นัักศึึกษาได้้ดีีท่ี่�สุุดและรองลงมาตามลำำ�ดัับ โดยมีีค่าน้ำำ��หนัักความสำำ�คัญของรายวิิชาดัังแสดงในตารางท่ี่� 4

ตารางที่่� 4 แสดงค่่าน้ำำ��หนัักรายวิิชาท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ท่ี่�ได้้จากการระบุุโดย LDA
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สรุุปผลการวิิจััย

	 การวิิจััยนี้้�มีีวัตถุประสงค์์เพ่ื่�อระบุุรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษา และเปรีียบเทีียบ

ประสิิทธิภาพของอััลกอริิธึึมจำำ�แนกประเภทเพื่่�อระบุุรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษาด้้วยชุุด

ข้้อมููลขนาดเล็็ก ซึ่่�งผลจากการวิิเคราะห์์ข้้อมููลด้วย Heat map พบว่่ารายวิิชา 9021103 การรู้้�สารสนเทศและการ

เรีียนรู้้� และ 9022102 ภาษาอัังกฤษเพ่ื่�อการเรีียนรู้้�ข้อมููลข่าวสาร เป็็นรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�สามารถส่่งเสริิมการเรีียน

รู้้�ของนัักศึึกษาได้้ดีีท่ี่�สุุด ในขณะท่ี่�ผลการระบุุรายวิิชาโดยอััลกอริิทึึมจำำ�แนกรููปแบบพบว่่ารายวิิชา 9021103 การรู้้�

สารสนเทศและการเรีียนรู้้� และ 9022102 ภาษาอัังกฤษเพ่ื่�อการเรีียนรู้้�ข้อมููลข่าวสาร เป็็นรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไปท่ี่�

สามารถส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษาได้้ดีีท่ี่�สุุดเช่่นเดีียวกััน และจากการเปรีียบเทีียบความแม่่นยำำ�ในการทำำ�งาน 

พบว่่า LDA เป็็นอััลกอริิทึึมจำำ�แนกรููปแบบท่ี่�มีีประสิิทธิภาพและมีีความแม่่นยำำ�สูงท่ี่�สุุดในการระบุุรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไป

ท่ี่�ส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษา 

อภิิปรายผลการวิิจััย

	 รายวิิชา 9021103 การรู้้�สารสนเทศและการเรีียนรู้้� และ 9022102 ภาษาอัังกฤษเพ่ื่�อการเรีียนรู้้�ข้้อมููล

ข่่าวสาร เป็็นรายวิิชาท่ี่�ส่่งผลต่อการเรีียนของนัักศึึกษาโดยเฉพาะอย่า่งยิ่่�งกัับนัักศึึกษาสาขาวิิทยาการคอมพิวเตอร์์ ซึ่่�ง

ใช้้เป็็นข้้อมููลในการวิิจััยครั้้�งนี้้� แต่่เน่ื่�องจากรายวิิชาดัังกล่่าวเป็็นรายวิิชาศึึกษาทั่่�วไป ซึ่่�งนัักศึึกษาอาจเลืือกท่ี่�จะไม่่ลง

ทะเบีียนเรีียน หรืือเรีียนรายวิิชา อ่ื่�น ๆ ทดแทนเพ่ื่�อให้้จำำ�นวนหน่่วยกิิตครบตามหลัักสููตร ดัังนั้้�นหากกำำ�หนดให้้เป็็น

วิิชาบัังคัับให้้นัักศึึกษาในกลุ่่�มเป้้าหมายต้้องเรีียนในรายวิิชานี้้� ก็็จะเป็็นส่่วนหนึ่่�งในการส่่งเสริิมการเรีียนรู้้�ของนัักศึึกษา

ได้้เป็็นอย่่างดีี นอกจากนี้้�แล้้วในการวิิจััยนี้้�พบว่่าอััลกอริิทึ่่�มจำำ�แนกประเภทท่ี่�มีีความแม่่นยำำ�ในการทำำ�งานกัับข้้อมููล

ขนาดเล็็ก คืือ LDA สอดคล้้องกัับ (Mahmoud and Zohair, 2019) ท่ี่�พยากรณ์์ประสิิทธิภาพของผู้้�เรีียนโดยใช้้ชุุด

ข้้อมููลขนาดเล็็ก และ (Mueen, Zafar and Manzoor, 2016) ท่ี่�สร้้างโมเดลเพ่ื่�อพยากรณ์์ประสิิทธิภาพการเรีียน 

ซึ่่�งพบว่่า LDA เป็็นอััลกอริิทึ่่�มท่ี่�มีีความแม่่นยำำ�ในการทำำ�งานสููงท่ี่�สุุด

ข้้อเสนอแนะ

	ข้ อจำำ�กัดของการวิิจััยครั้้�งนี้้�คืือ ชุุดข้อมููลมีีขนาดเล็็ก และการขาดความสมบูรณ์์ของข้้อมููล และเม่ื่�อดำำ�เนิิน

การกัับข้้อมููลเบื้้�องต้้น โดยการคััดเลืือกข้้อมููล ก็็ยิ่่�งทำำ�ให้้ชุุดข้อมููลมีีขนาดเล็็กลงไปอีีก ดัังนั้้�นในการวิิจััยครั้้�งต่่อไป จะ

ใช้้ข้้อมููลการลงทะเบีียนของนัักศึึกษาในทุกุสาขา และเพิ่่�มจำำ�นวนปีกีารศึึกษาท่ี่�เก็บ็ข้้อมููล เพ่ื่�อให้้ได้้ชุุดข้อมููลท่ี่�มีีขนาด

ใหญ่่ ซึ่่�งจะทำำ�ให้้มีีประสิิทธิภาพและความแม่่นยำำ�สูงขึ้้�น 
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